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OZET

SENCAN, ipek. Haber Metinlerinin Kategorizasyonunda Varlik isimleri ve Konu
Basgliklari lliskisi, Yiksek Lisans Tezi, Ankara, 2014.

Metin kategorizasyonu ile bliylk ve kirli veri yidinlarinin igerisindeki bilgiler diizenlenerek bilgiye
erisim kolay ve pratik hale gelmektedir. Metin kategorizasyonu ayrica, bilgiye ihtiya¢g duyan
kisilerin istedikleri bilgiye erismelerinde zaman kazandirmak agisindan da son derece énemlidir.
Haber metinleri gibi hizli artis potansiyeline sahip olan yapilar metin kategorizasyonuna ihtiya¢

duyulan 6nemli uygulama alanlarindan biridir.

Bu calismada, BilCol-2005 Tirkge haber derleminden sadlanan 5834 haber kullanilarak, haber
metinlerinin kategorizasyonunda varlik isimleri (named entities) ve konu basgliklari iliskisinin
incelenmesi amaglanmistir. Buna yonelik olarak 5834 haber yedi farkli varlik ismi (kisi, kurum,
konum, tarih, zaman, para ve yiizde) ile etiketlenmistir. Etiketlenen haberler IPTC (International
Press Telecommunications Council) temel diizey konu basliklari taksonomisine gére kategorize
edilmis ve derlem 13 farkli IPTC konu basligi ile tanimlanmistir. Bu dogrultuda gergeklestirilen
analizler ile etiketli ve etiketsiz kelimelere iliskin siklik ve oran degerleri bazi istatistiksel

testlerden de (Mann-Whitney U testi) yararlanilarak belirlenmistir.

Calisma sonucunda elde edilen bulgulardan, derlemdeki haberlerin etiketlenmesinde en baskin
varlik isminin “Kisi”, en pasif varlik isminin “Zaman” oldugu, derlemdeki haberlerin etiketlenme
sayilarinin IPTC konu basgliklarina goére farklilk gosterdidi, tim konu baslklar icin “Kisi”,
“Kurum” ve “Konum” varlik isimlerinin 6n planda oldugu ve konu basliklarinin kavramsal igerigini
varlik isimlerinden c¢ok etiketlenmemis kelimelerin yansittigi anlagiimis ve ilgili hipotezlerimizin

tamami desteklenmistir.

Bu calisma, Turkge bir haber derlemi lizerinde uluslararasi alanda standart olarak kabul edilen
IPTC’nin temel dizey konu basliklari ile varlik isimlerinin bir arada uygulanarak aralarindaki
baglantilarin sorgulandidi Turkge literatiirdeki ilk galisma olmasi agisindan 6nemlidir. Bu
calismada elde edilen sonuglarin gazetecilere, haber metinlerinin kategorizasyonu Uzerine
calisanlara, haber metinlerine hizli ve dogru erigsim ihtiyaci duyan kullanicilara yardimci olacagi

disundlmektedir.
Anahtar Sozciikler

Metin kategorizasyonu, Haber metinlerinin kategorizasyonu, Varlik isimleri, BilCol-2005, IPTC,

IPTC konu bagliklari taksonomisi
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ABSTRACT

SENCAN, ipek. Relationship between the Named Entities and the Subject Titles in
Categorization of News Items, Master’s thesis, Ankara, 2014.

With text categorization it is possible to access information within a large pile of impure data. It
also helps people to save time who wants to have information more easily and practically. One
of the most important practical research areas in terms of text categorization is news, as it has a

potential of rapid increase.

This thesis aims to investigate the connection of subject codes with named entities, in terms of
text categorization, by using 5834 news texts which were obtained from BilCol-2005 news
corpus. To address this, 5834 news were tagged with seven different named entities (person,
organization, location, date, time, money and percentage). Tagged news were classified under
13 different subject codes of IPTC’s (International Press Telecommunications Council) main
subject taxonomies. The investigation was based on tagged and untagged words and their
relations with the IPTC news codes. Key findings were revealed with the frequency and

percentage values along with some statistical tests (e.g. Mann Whitney U test, Chi-square test).

Findings showed that the most and the least dominant named entitity in the corpus was
“Person” and “Time”, respectively. Besides, it was also revealed that the number of tagged
words differed according to subject codes where “Person”, “Organization” and “Location” hamed
entities were prominent among all subjects. Moreover, it was seen that the conceptual content
of the subject codes were reflected more by untagged words than the ones tagged with named

entities. These findings supported our hypothesis.

This study is important because it was the first in the related Turkish literature in which the
connection between an international standard news taxonomy (IPTC) and named entities was
investigated. The findings are believed to be useful for journalists, for the news taxonomists and

for those who need to access the news texts fast and accurately.

Keywords

Text categorization, Categorization of news items, Named entities, BilCol-2005, IPTC, IPTC

news subject codes taxonomy
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1. BOLUM

GIRiS

1.1. KONUNUN ONEMi

Bilginin boyutu her gecen saniye katlanarak artmakta, bu durum ihtiya¢ duyulan bilgiye,
erisim problemini de beraberinde getirmektedir. Ozellikle giinlik yasamin bir pargasi
haline gelmis olan internet ile birlikte herhangi bir fiziksel formattan bagimsiz hale
gelen bilgi, glnlik yasamin bir pargasi olarak ge¢cmise oranla daha hizli ve kolay
bigimde hem Uretilmekte hem de kullaniimaktadir. Ote yandan kullanicilar, kendileri igin
gerekli oldugunu dasindukleri bilgiyi ararken ¢ogu zaman bu devasa bilgi yigininin

icerisinde kaybolmaktadirlar.

internet’in yagsamin her alanini etkilemeye basladigi giiniimiizde, bu etkiden nasibini
alan alanlardan biri de haber platformlaridir. Onceleri ¢codunlukla gazete, radyo ve
televizyon gibi geleneksel haber kaynaklari ile sinirli olan haber aktarimi simdilerde

yerini giderek Web ortamindaki haber platformlarina birakmaktadir.

Haber organlari genellikle, abone olduklari haber ajanslarindan ¢ektikleri haberleri kimi
zaman degisiklik yapmadan, kimi zaman da baslik ve spot* bilgilerini degistirerek kendi
web sayfalarindan yayimlamaktadirlar. Dahasi, haber organlari internet ortaminda
sunulan haberlere aninda mudahale edebilmekte, haber metinlerine ekleme
yapabilmekte ve baska sayfalarla baglanti olusturabilmektedirler. Ayrica haberlere
erisim kolaylasmig, pek cok haber kaynagi haber iceriklerine Ucretsiz erisim imkani
tanimistir (Glrcan ve Batu, 2001). internet’in hizla yayllmasi haber degis tokusunun
karmasikhdini ortadan kaldirmig, boylece hem haber kaynaklarinda hem de ortalama
bir okurun basvurdugu haber unsurlarinin (fotograf, video, vb.) sayisinda ¢ok ciddi bir
artis s6z konusu olmustur. Buna karsilik bu asiri artis, okurlarin ¢ok fazla bilgiye maruz
kalmasina neden olmus, haberin erigilebilirligini ve kullanilabilirligini didsirmeye
baslamistir. Bu kadar blylk boyutlu bir haber akigi icerisinden istenilen unsurlara

erisim icin tim igerigin kullaniimasinin zor oldugu da dusundldiginde icerik

! Haber spotu, “Haberin 15-20 sézciikliik 6zet ifadeleri ya da haberin okunmasini saglayacak
ilgi cekici anlatimlar” olarak ifade edilmektedir (Gircan, Yiksel, Vural, Cetintas ve Banar, 2012,
S. 72).



tanimlamasi ve Ust veri (metadata) kullanimi daha 6nemli hale gelmistir (Bacan,
Pandzic ve Gulija, 2005).

Ote yandan, haber alis verisinde ©énemli noktalardan bir tanesi de haberlerin
uluslararasi olma boyutudur. Ozellikle bu nitelie sahip haberlerin farkli Ulkelerle
etkilesiminin saglanmasi oldukg¢a dnemlidir. Bu durum, uluslararasi gecerlilie sahip bir
haber tanimlama ve kategorizasyon standardinin kullaniimasi gerekliligini ortaya

koymaktadir.

Haber erigimi ile ilgili bahsi gegen zorluklari ortadan kaldirmaya yardimci olacak bazi
yaklagimlar 6n plana ¢ikmaya basglamistir. Bu yaklagimlardan bir tanesi de metin
kategorizasyonudur. Onceden olusturulmus bir kategorizasyon semasina uygun olacak
sekilde metnin etiketlenmesi ya da farkli kategoriler altinda gruplanmasi seklinde ifade
edilen metin kategorizasyonu (Guven, Onur ve Sagiroglu, 2008, s. 161) ile bunun alt
alanlarindan biri olan ve buyuk miktardaki verilerden veriyi madenleme veya bilgi
ctkarma (Han ve Kamber, 2006, s. 5) olarak tanimlanan veri madenciligi bilgi yigininin
dizenlenmesi, erigim icin bilgilerin daha uygun bir forma sokulmasi agisindan bir
¢6zum olarak degerlendiriimektedir. Bu yaklasimlar ayni zamanda erisim performansini
onemli oranda artirmaktadir. Metin kategorizasyonu igin olusturulan etiketler ya da
kategoriler cok farkli alanlarda bilgi stzmeffiltreleme, bilgi c¢ikarimi gibi degisik
amaglarla kullanilabilmektedir. Metin kategorizasyonu konusunda gergeklestirilen
calismalarda ¢ogunlukla kategorizasyonun etkisini ve performansini artirmaya yonelik
calismalar dikkat ¢ekmektedir. Bu calismalar literatirde daha ziyade, elle ya da
otomatik olarak gerceklestirilen kategorizasyon, kategorizasyondaki basarimi artiran
varlik isimlerinin (named entities) (kisi, kurum, konum, vb.) kategorizasyonda
kullaniimasi gibi bazi ydontemler bigciminde yer bulmaktadir (Guran, Akyokus, Bayazit ve
Gurblz, 2009; Amasyali ve Diri, 2006; Hayes, Knecht ve Cellio, 1988; Yang, Ault,
Pierce ve Lattimer, 2000; McNamee, Mayfield ve Piatko, 2011). Ote yandan, metin
kategorizasyonunun yaygin olarak kullanildi§i alanlarin basinda haberler gelmektedir
(Hayes, Knecht ve Cellio, 1988; Jo, 1999; Gui, Gao, Li ve Yang, 2012). Her tarlu
bilginin haber olma potansiyeline sahip olmasinin da etkisiyle, her saniye artan
haberler dogru olarak kategorize edildiklerinde bu haberlerin erisiimeleri ve bilgi

ihtiyacini kargilamalari daha kolay gergeklesmektedir.

Metin kategorizasyonunda kullanilan etkili yéntemlerden biri varlik isimleridir. Bir

icerigin varlik isimleri ile tanimlanmasi islemi, énceden belirlenmis kelime dizilerinin



metinde ilgili kelimelere atanmasindan olusmaktadir (McNamee, Mayfield ve Piatko,
2011, s. 33). Varlik ismi tanimlama ve bir metni varlik isimlerine gére siniflama aslinda
temel olarak Kim, Ne, Nerede, Ne zaman, Neden ve Nasil sorularina yanit veren Kisi,
kurum ve yer isimleri ile tarih, saat, para, ylizde gibi sayisal ifadelerin metin igcerisinde
saptanmasi anlamina gelmektedir. Ozellikle bilgi gikarimi® konusunda énemli bir alt
alan olan varlik ismi tanimlama ve siniflama, pek ¢ok arastirmaci tarafindan soru
cevaplama, diisiince gikarimi,® olaylar/kavramlar arasindaki iligkilerin belirlenmesi gibi
degisik amaglarla kullaniimaktadir (Nadeau ve Sekine, 2007, s. 3; Marrero, Urbano,
Sanchez-Cuadrado, Morato ve Gomez-Berbis, 2012, s. 7).

Varlik isimlerinin kullanimi &zellikle haber metinleri Uzerine yapilan Konu Tespit ve
Takip (KTT) (Topic Detection and Tracking - TDT) ¢calismalarinda da sikga basvurulan
yaklagimlardan biridir. KTT, 1990’li yillarin sonuna dogru oldukga yeni ve énemli bir
arastirma alani olarak ortaya ¢ikmistir. KTT ¢alismalarinin amaci, gesitli haber yayim
ortamlarindaki ¢ok dilli, haber odakli metinsel belgelerin aranmasi, dizenlenmesi ve
yapilandiriimasina yonelik teknolojilerin gelistiriimesidir. S6z konusu calismalar, pek
cok farkli haber kaynagindan (haber yayinlari, gevrimici gazeteler gibi) toplanan ise
yarar her bir bilgiyi kisith bir zaman diliminde tek tek izlemek, dinlemek veya okumak
yerine teknolojiyi kullanarak bu bilgileri otomatik tekniklerle degerlendirmede buylk
kolaylik saglamaktadir (Fiscus ve Doddington, 2002, s. 17; Wayne, 1998).

KTT caligsmalarinin temel adimlarindan birini olugturan ve habercilikte “yeni olay” olarak
bilinen kavram, daha 6nce herhangi bir sekilde rapor edilmemis, yeni olma ozelligi
tasiyan haber hikayeleri icin kullaniimaktadir (Kuo, Zi ve Gang, 2007, s. 215).
Habercilik alaninda haber égeleri olarak bilinen ve bir haberde temel olarak yanitlamasi
beklenen sorular olan Ne, Nerede, Ne zaman, Neden, Nasil ve Kim (5N1K) sorularinin
haberlerde yeni olay tespit etmede basarim sagladidi bilinmektedir (Glrcan ve
digerleri, 2012; MEGEP, 2007; Makkonen, Ahonen-Myka ve Salmenkivi, 2003). Ote
yandan, kisi, kurum, yer adi, tarih, zaman, ylzde, para gibi varlik isimlerinin kullanimi,
KTT cahgmalarinin bir diger temel adimini olusturan ve iki haber hikayesinin ayni

konuda olup olmadiklarini tespit etme olarak tanimlanan “hikdye badglanti algilama”

2 Bilgi ¢itkarimi (information extraction), dogdal dile dayal bir metinde belirli bir iliski veya olay
grubuna ait 6rneklerin tanimlanmasi ve bu iligki veya olaylarla ilgili parametrelerin ¢ikarimi
olarak ifade edilmektedir (Grishman, 1997, s. 10).

® Dustince ¢ikarimi (opinion extraction), disiincelerin makale, gazete, blog vb. kaynaklardan
kelime, cimle ya da belge dizeyinde arastirilarak bulunmasidir (Ku, Liang ve Chen, 2006).



(story link detection) goérevi Gzerinde de oldukga etkilidir (Zhang, Wang ve Chen, 2008,
S. 436).

Haber metinlerindeki ilgili kelimelerin varlk isimleri ile tanimlanmasi yaklagsiminin yani
sira haber metinlerinin kategorize edilmesinde, dlzenlenmesinde, kullaniciya
aktariimasinda, saklanmasinda ve arsivlienmesinde diinyanin énde gelen haber
ajanslari (Thomson Reuters, The New York Times, BBC Monitoring, ANSA vb.)
tarafindan IPTC (International Press Telecommunications Council) adli bir standart
(haber kodlari ve haber baglilari taksonomisi de igeren) kullaniimaktadir (IPTC
members, 2014). IPTC, haber ajanslari, gazeteler ve haber sistemi Ureticilerinden
olusan, haberlerin ucuz, kolay, tam ve dogru paylasimini tesvik etmek amaciyla bazi
teknik sarthameler gelistiren ve yayimlayan bir konsorsiyumdur. Dinyadaki pek ¢ok
gazete ve haber web sitesi en az bir veya iki IPTC standardi kullanmaktadir. Bu
standart, metin ya da fotograf, video gibi gorsel-isitsel veriler iceren ¢oklu ortam
(multimedia) kaynaklara iligkin Ust veri kodlari icermekte ve farkli dillere adapte
edilebilmektedir (IPTC membership Q&A, 2012).

Haber derlemleri Uzerinde farkl yaklasimlarla gergeklestirilen metin kategorizasyonu
calismalari haber yazim tekniklerinin iyilestiriimesi, birbirleriyle baglantili konu ve
hikayelerin belirlenmesi, bunlari otomatik olarak yiksek dogruluk oraninda
basarabilmesi gibi konulara odaklanmaktadir. Bu sayede haberlerin hem arsivlenmesi

hem de haberlere erisimde daha saglikh yontemler gelistirilebilecegi distnilmektedir.

1.2. ARASTIRMANIN AMACI VE KAPSAMI

Calismanin amaci, haber metinlerinin kategorizasyonunda varlik isimleri ile konu
basliklari iliskisinin incelenmesi ve varlik isimlerinin haberlerin konu basliklarinin
belirlenmesinde etkili olup olmadiginin saptanmasidir. Bu iligkinin belirlenmesi ile
haberlerin dahil oldugu temel konu basliklar igerisindeki daha baskin ve daha pasif
olan varlik isimlerinin tespit edilmesi hedeflenmektedir. Calismanin veri setini, “Tlrkce
Haber Benzerliklerinin Belirlenmesinde Varlik isimlerinin Hikaye Baglanti Algilama
Gorevinin Basarimina Etkisi” baghkli TUBITAK Projesi (Proje No: 111K030)
kapsaminda etiketlenmis olan BilCol-2005* haber derlemindeki 5834 haber

* BilCol-2005, Bilkent Universitesi Bilgisayar MuUhendisligi Bélumua tarafindan bilgi erisim

calismalarinda kullaniimak tzere olusturulmus haber derlemidir. Derlem ile ilgili ayrintilar Bolim
2'de verilmektedir.



olusturmaktadir. Etiketleme isleminin ardindan, calismanin amaci geregi IPTC haber
konu basgliklari taksonomisine dayanan toplam 17 ana konu bashdi icerisinden
derlemdeki haberlere en uygun olan 13 konu bashgi ilgili haberlere atanmistir.
Calismadaki analizler yukarida anilan proje kapsaminda yapilan etiketleme islemi ve

13 farkl IPTC konu basligina gére yapilan siniflamaya dayali olarak gergeklestirilmistir.

Bu calisma, uluslararasi alanda standart olarak kabul edilen IPTC’nin temel dizey
konu bagliklari ile varlik isimlerinin bir arada belirli bir derlemdeki haberlere
uygulanarak basliklar ve varlik isimleri arasindaki baglantilari sorgulamasi agisindan
Tlrkce literatirde gerceklestirilien ilk calismadir. Ayrica calismada IPTC konu
basliklarina yer verilmesi, bu standart yapiya iliskin farkindalik yaratiimasi agisindan
onem tasimaktadir. Bu calisma neticesinde ortaya cikan bulgularin haber metinlerinin
kategorizasyonu ile ugrasanlara, habercilik sektériinde ¢alisanlara ve haber metinlerine

hizli ve dogru erigim ihtiyaci duyan kullanicilara isik tutacagi dusunulmektedir.

1.3. ARASTIRMA SORULARI VE HIPOTEZLER

Haber niteligi tasiyan belirli bir olayin gelisimi sirasinda yeni Uretilen haberlerin birbirleri
ile ve dahil olduklari genel konu bashgi ile baglantilarinin kopmamasi geregi, haberin
yayllma hizi ve bu haberlere hizli ve dodru sekilde erisim ihtiyaci disindldiginde
giderek daha da dnem kazanmaktadir. Birgok haberin uluslararasi énem tasidigi da
g6z 6nune alinirsa ajanslarin birbirleri ile ve dinyadaki diger ajanslarla “konusabilen”
sistemler gelistirmesi gerektigi aciktir. Calisma kapsaminda 24.04.2013 - 27.02.2014
tarihleri arasinda Turkiye’de bulunan bazi buyuk haber ajansi, haber arsivlerinin
yetkilileri ve gazetecilik vakfinda egitim veren gazeteciler (Anadolu Ajansi, Cumhuriyet,
Milliyet, Aksam, Vatan, Posta, Um:ag) ile ¢esitli goérismeler yapilmis, haberlerin
arsivlenmesi ve haberlere erisimde uluslararasi standartlarin tam ve sistematik sekilde
kullaniimadigi, kurumlarin genelde kendi ¢dzUmlerini  kendilerinin  Urettikleri

anlasiimigtir.
Bu galisma dogrultusunda yanitlanmasi hedeflenen temel arastirma sorulari sunlardir:

e Derlemdeki haberlerin etiketlenmesinde en baskin ve en pasif varlik isimleri®

hangileridir?

® Haberlerin etiketlenmesinde en baskin ve en pasif varlik isimleri ile ifade edilmek istenen,
belirli varlik isimlerinin haberlerin etiketlenmesinde fazla ya da az kullaniimis olmasidir.



o Derlemdeki haberlerin etiketlenme sayilari IPTC konu basliklarina gére farkhlik
gOstermekte midir?

e Her bir konu bashigi icin en belirleyici varlik ismi/isimleri hangileridir?

o Varlk isimleri ile etiketlenen kelimeler konu bagliklarini kavramsal olarak

yansitmada ne kadar etkilidir?
Arastirma sorulari dogrultusunda ortaya ¢ikan hipotezler:

o Derlemdeki haberlerin etiketlenmesinde en baskin varlik ismi “Kisi”, en pasif
varlik ismi ise “Zaman”dir.

o Derlemdeki haberlerin etiketlenme sayilari IPTC konu basliklarina gore farklilik
gOstermektedir.

o TUm konu basliklari igin “Kisi”, “Kurum” ve “Konum” varlik isimleri 6n plandadir.

o Konu basliklarinin kavramsal icerigini varlik isimlerinden ¢ok etiketlenmemis

kelimeler yansitmaktadir.

Bu sorulara yanit aranirken, konu basgliklarindaki etiket dagiliminin derlemin
genelinden ne kadar farklihk gosterdigi, her bir konu baghginda yer alan haber
basliklar ile icerdikleri haber sayilarinin benzerlik gosterip goéstermedigi, konu
basliklarinin icerdidi tekil etiket oranlari, her bir konu baghgi altinda sik kullanan etiketli
ve etiketsiz kelimeler ile ilgili de veri setine yonelik gesitli tanimlayici bulgular da elde

edilmis ve galismanin ilgili bélimlerinde bunlara da yer verilmigtir.

1.4. ARASTIRMA TASARIMI

Calismada, BilCol-2005°ten “Tlrkce Haber Benzerliklerinin Belirlenmesinde Varlik
isimlerinin Hikaye Baglanti Algilama Gérevinin Basarimina Etkisi” baglikl TUBITAK
Projesi (Proje No: 111K030) kapsaminda yer alan 5834 haber veri seti olarak
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kullaniimistir. Proje surecinde “Kisi”, “Konum”, “Kurum”, “Tarih”, “Para”, “Yuzde” ve
“Zaman” olmak Uzere yedi farkl varlik ismi ile etiketlenmis olan ifadeler ile haberlerde
gecen ancak herhangi bir kategoriye girmedigi disunuldagd icin etiketlenmeyen
kelimeler tez galismamizda analiz kapsamina alinmistir. Etiketli ve etiketsiz kelimeler
uzerinde yaklasik alti ay boyunca devam eden oldukg¢a yogun bir veri temizleme iglemi

gerceklestirilmistir.

ikinci agsamada, haberler IPTC haber konu basliklari taksonomisine dayali 13 konu

bashdina goére kategorize edilmistir. Sonrasinda g¢alismanin amacina uygun olan



analizler  gercgeklestiriimisti.  Konu  basliklarina gore etiket dagilimlarinin

gorsellestiriimesinde ve sunumunda radar grafiklere yer verilmistir.

Calismamizin bu konu Uzerine galisacak diger arastirmacilara yardimci olacagini
distinmemizden dolayi arastirma tasarimi ile ilgili bilgiler detayli olarak Boélim 3'te

sunulmustur.

1.5. ARASTIRMANIN DUZENI

Calismamiz bes bélimden olugsmaktadir:

ilk bélimde calismamiza temel olusturan konunun &neminden, arastirmanin
amacindan ve kapsamindan bahsedilmekte, buna dayanilarak olusturulmus arastirma
sorulari ile hipotezler belirtimekte ve arastirma tasarimi hakkinda kisaca bilgi

verilmektedir.

ikinci bélimde literatiir degerlendirmesi yer almaktadir. Bu bélimde arastirmanin
kavramsal arka planini olusturan konular hakkinda bilgi verilmekte, metin
kategorizasyonu, varlik isimleri ile [IPTC Uzerine vyapilan arastirmalardan

bahsedilmektedir.

Uglincii bélimde arastirmanin gerceklestirilecegdi verilerin  toplanmasi, haberlerin
etiketlenme slireci ve IPTC konu basliklarina atanmasi ile verilerin temizlenerek
analize uygun hale getirilmesi sirecinde bagvurulan yontemler ve galisma surecinde

karsilagilan sinirhliklar hakkinda detayli bilgi verilmektedir.

Dorduncu bélimde konu bagliklarina ve varlik isimlerine gore kategorize edilen 5834
haber ve yedi farkl varlik ismi ile ilgili elde edilen bulgu ve yorumlara yer verilmektedir.

Bulgulara yonelik tartisma kismi da yine bu bélimde sunulmaktadir.

Son bdélimde g¢alisma kapsaminda elde edilen sonuglar yer almakta ve bu sonuglar

dogrultusunda birtakim dneriler getirilmektedir.
1.6. KAYNAKLAR
Arastirma dahilinde daha dnceden yapilmis ¢alismalari belirleyip erisebilmek amaciyla

bazi gevrimici veri tabanlari ile internet arama motorlari lizerinden tarama yapilimistir.

Bu amagla kullanilan kaynaklardan bazilari sunlardir:



ACM Digital Library

Dissertations and Theses — Proquest (1997- )

IEEE Xplore (1970-)

EBSCOhost (1969- )

Google Books (books.google.com)

Google Scholar (scholar.google.com)

SAGE (1995-)

ScienceDirect (1997-)

Springer LINK / Kluwer (1993-)

ULAKBIM TUBITAK Destekli Projeler Veri Tabani (1966- )
ULAKBIM Miihendislik ve Temel Bilimler Veri Tabani (1992-)
ULAKBIM Sosyal Bilimler Veri Tabani (2002-)

Wiley Online Library (1997-)

YOK Tez Merkezi (https://tez.yok.gov.tr/UlusalTezMerkezi/)

Tezin yaziminda Hacettepe Universitesi Sosyal Bilimler Enstitiisii “Tez ve Rapor Yazim

Yénergesi” kullanilmigtir.®

6 Hacettepe Universitesi Sosyal Bilimler Enstitiisii Tez ve Rapor Yazim Yénergesi'ne
http://www.sosyalbilimler.hacettepe.edu.tr/belgeler/Tez_ve_Rapor_Yazim_Yonergesi.pdf
adresinden erigilmistir.


http://www.sosyalbilimler.hacettepe.edu.tr/belgeler/Tez_ve_Rapor_Yazim_Yonergesi.pdf

2. BOLUM

LITERATUR DEGERLENDIRMESI

2.1. GIRIS

Bu boélimde arastirma kurgumuzun dayandirildigi kavramsal arka plani olusturan
unsurlar anlatiimaktadir. Oncelikle metin kategorizasyonu konusu ve ilgili ¢calismalar
hakkinda bilgiler verilmis, daha sonra varlik isimlerinin kullanildigi calismalar ve konu
tespit ve takip sistemleri igin yapilan arastirmalardan bahsedilmistir. Bunlarin yani sira
IPTC konu basliklarindan yararlanilan c¢alismalardan drneklere ve bu arastirmaya
temel olusturan BilCol-2005 derlemi ile bu derlem kullanilarak literatirde daha 6énce

yapilmis ¢alismalara da bu bdlimde yer veriimektedir.

2.2. METIN KATEGORIZASYONU

Metin kategorizasyonu, belgelerin igeriklerine goére o©nceden belirlenmis olan
kategorilere atanmasi olarak tanimlanmaktadir (Glran ve digerleri, 2009, s. 369;
Amasyali ve Diri, 2006, s. 221; Lewis, 1991, s. 312). Bu igslem c¢ogunlukla otomatik
olarak gerceklestiriimektedir. Metin kategorizasyonu, belirli bir ilgi grubuna gore
haberlerin filtrelenmesi, istenmeyen e-posta (spam) filtreleme ve web sayfalarinin

kataloglanmasi iglemleri sirasinda sik¢a karsimiza ¢gikmaktadir (Mathew, 2006).

1988 yilinda haber metinlerinin kategorizasyonuna iligkin gerceklestirilen bir calismada,
genis konu kategorileri icerisindeki haber hikayelerinin kategorizasyon problemine
yonelik dogal dil isleme tekniklerinin kullanildig ticari bir pilot uygulama Uzerinde
durulmustur (Hayes, Knecht ve Cellio, 1988). Calisma sonucunda metin
kategorizasyonunun farkli basliklar iceren, bilgi tabanli kurallar cercevesinde
uygulanan dogal dil isleme tekniklerini kullanan metinler igin uygun oldugu
belirlenmigtir. Bu tip bir otomatik metin islemenin, haber hikayelerinin, elektronik
mesajlarin veya diger ¢evrimici metinlerin formlarinin arsivienmesi ve iletiimesinde pek
¢ok potansiyel uygulamaya sahip oldugu belirtilmigtir. Bir diger ¢calismada (Yang ve
digerleri, 2000), istatistiksel metin siniflamadaki temel zorluklardan biri olan kronolojik
olarak siralanmig haberlerden olaylarin otomatik olarak takip edilmesi Uzerinde

durulmaktadir. Caligmada, haberlerin izlenmesinde farkh iki yaklagim (k-en yakin
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komsu ve Rocchio) kullaniimistir. Calisma sonucunda, kullanilan yéntemlerin agirlikh
hata oranini %71’e kadar dusurdigu ve basarili bir gelisme gdsterdikleri belirtiimigtir.
Ayrica bu yontemlerin birlestiriimesiyle, farkli veri derlemleri Uzerindeki olay takip
sisteminin performansindaki degiskenligin buyuk olclide azaltildigi ifade edilmistir. Bir
baska calismada (Amasyali ve Diri, 2006), Turkge igin ilk kapsamli metin
kategorizasyon modeli ortaya konmustur. Calisma, Turkge belgelerin yazarlarinin
kimliklerinin saptanmasi, metin turine gore belgelerin siniflanmasi ve yazara iligkin
cinsiyetin otomatik olarak belirlenmesi olarak U¢ farkli kisimda gergeklestiriimigtir.
Calisma sonucunda metin yazarinin, metin thrinin ve yazar cinsiyetinin

belirlenmesinde sirasiyla %83, %93 ve %96’lik bir basari elde edildigi belirtilmigstir.

Haberlerin dogru ve etkin sekilde kategorize edilmesi igerik analizi ¢calismalarina da
kolaylik saglayacaktir. Haber igeriklerinin analiz edildigi galismalar degerlendirildiginde,
incelenen konulardaki eksikliklerin tespit edilmeye calisildigi ve bu eksikliklerin
giderilmesine yonelik 6nerilerin ortaya konuldugu, ayrica bazi konulardaki egilimlerin
belirlenmeye c¢ahsildi§i gorilmektedir. Ornegin, bu calismalardan birinde trafik
haberlerinin nasil sunuldugu incelenmistir. Calismada, Hurriyet, Sabah, Zaman ve
Cumbhuriyet gazetelerinde 2000 yili suresince yayimlanan toplam 859 trafik haberine
icerik analizi uygulanmistir. Calisma sonucunda, trafik haberlerinin genelde ana
konular arasinda degil de dogal afetler, trajik olaylar gibi alt kategoriler igerisinde yer
aldig1, haberlerin 6znesini siradan insanlarin olusturdugu ve bu konudaki haberlerin bu
calismaya dek pek arastirmaya deger bulunmadigina dikkat gekilmistir (irvan ve
Cinarbas, 2002). Berkant ve Comert’in (2013) calismasinda gunlik gazetelerde yer
alan egitim haberleri belge analizi yontemiyle incelenmistir. 17.04.2012 - 06.05.2012
tarinleri arasinda belirlenen dort gazetede yer alan egitim haberleri degerlendirme
kapsamina alinmigtir. Haberler, egitim haberlerine yonelik konulara bdolinmus ve
haberlere iliskin icerik analizi haber igerik kodlari ve bunlara ait siklik ile ylzde
degerleri Gzerinden yorumlanmistir. Calisma sonucunda, incelenen gazetelerdeki
egitim haberlerinde ortadgretim, Universite, Universite sinavi ve sinav sistemi gibi
konularin yogunlukta oldugu, muhabirler tarafindan olusturulmug haberlerin gogunlukta
oldugu, bu konulardaki haberlerin pek ¢cogunda bilgi kaynaginin Milli Egitim Bakanligi
oldugu ve haftanin bazi glnlerinde egitim haberlerine yer veriimedigi gibi tespitlerde
bulunulmustur. Bir diger calismada ise saglik haberlerine iligkin icerik analizi
gerceklestirilmigtir. Saglik ile ilgili haber bagliklarinin icerik ile uyumu ve icerigin tibbi
acidan bilimsel veriler ile uyumunun degerlendiriimesine yonelik olarak Nisan-Aralik

2010 tarihleri arasinda 11 gazetede yayinlanmig toplam 344 saglik haberi
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degerlendirme kapsamina alinmistir. Haberler; haber iceriginin baslk ile uyumu,
icerigin tibbi agidan dogrulugu, haber konusu ile ilgili ana bilim dali, haber kaynaginin
belirtiimesi ve haber iceriginde hekim/arastirmaci ismi belirtiimesi gibi kriterlere gére
degerlendirilmistir. Calisma sonucunda, haber bashdi ile icerigin tam uyumlu oldugu
haber orani %55 olarak bulunmus, haberlerin yaklasik %571’inin dogru bilgiler igerdigi
tespit edilmistir. Ote yandan, haber icerisinde hekim adi gegen haberlerin igeriginin
tibbi acidan %58 oraninda dogru oldugu ve hekim adi gegen haberlerin gegmeyen
haberlere goére dogruluk oraninin istatistiksel olarak anlamli derecede (p= 0,018)
yuksek oldugu belirlenmistir. Calisma neticesinde, saglik haberlerinde belirli kural ve
standartlara bagli kalinmasinin énemi vurgulanmistir (Hayran ve Ozdemir, 2011). Bu
noktada haberlere uygulanan igerik analizi yénteminin haber iceriklerine yonelik nicel

ve nitel bilgiler elde etme agisindan énemli oldugu anlasiimaktadir.

Literatirde metin kategorizasyonunun bilgi erisime olan etkisinin artirilmasina yonelik
calismalarin agirhkh oldugu gdrilmektedir. Metin kategorizasyonu konusunda
gerceklestirilen galismalarin bu konunun &zellikle bilgi erisim probleminin ¢ézimune
yardimci olmada en 6nemli yollardan biri haline gelmesine katki saglamasi agisindan

son derece degerlidir.

2.2.1. Varlhk isimleri

Yapilandiriimig, yari yapilandiriimig ya da yapilandiriimamig metinlerde gegen ve belirli
bir anlam i¢cermekte olan, ¢ogunlukla isim tiru ifadelerin varlik ismi (hnamed entity)
olarak etiketlenmesi, soru yanitlama (QA-question answering), 6zetleme, bilgi erisim ve
bilgi ¢ikarimi gibi Dogal Dil isleme uygulamasi iceren pek ¢ok konuda uygulanmaktadir
(Sekine ve Nobata, 2004, s. 1977).

“Varlik isimleri” yapisinin ¢ikis noktasi MUC-6 (Message Understanding Conference-
6)’dir. Bu konferansin temel amaci, bilgi ¢gikarimi i¢in gelistirilen teknolojiler icerisinde
kullanimi pratik ve blytk dl¢iide alandan (domain) bagimsiz olarak kisa sirede ylksek
dogruluk orani caligabilecek, otomatik fonksiyonlarin tanimlanmasini saglamaktir. Bu
amaci gercgeklestirebilmek icin MUC Komitesi tarafindan bir metinde gecen tim cografi
yer, kurum ve insan isimlerini tanimlamayi iceren varlik isimleri gérevi geligtirilmistir
(Grishman ve Sundheim, 1996, s. 467). MUC, tipki gazete makaleleri gibi
yapilandiriimamis metinler icerisinde yer alan savunma ve sirket faaliyetlerine iliskin

bilgi ¢cikarimi goérevi Uzerine odaklanmistir. Bu gdrevin tanimlanmasinda, kisi, kurum,
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yer isimleri ile zaman, tarih, para ve ylzde gibi sayisal ifadelerden olusan bilgi
birimlerini ayirt etmenin 6énemli olduguna dikkat cekilmistir. Herhangi bir metinde bu
varliklara (kisi, kurum, konum, zaman, tarih, para, yluzde) yodnelik ifadelerin
tanimlanmasi “Varlik ismi Tanima ve Siniflama — Named Entity Recognition and
Classification (NERC)” olarak adlandiriimis ve bilgi ¢ikarim konusunun 6nemli alt

alanlarindan biri olarak kabul edilmistir (Nadeau ve Sekine, 2007, s. 3).

Belgelerde yer alan varlik isimlerinin etiketlenmesi asamasinda ¢ogunlukla anlamsal
veya baglamsal bilgi kullaniimaktadir. Bu durumda karsilagilan temel sorunlarin
baginda veri seyrekligi gelmektedir. isimler, gazete metinleri veya web sayfalari gibi
dizenli guncellenen belgelerde olduk¢a sik gecmektedir. Bunlar, yaygin olarak
kullanilan isimlerden daha fazla cgesitlilik géstermekle birlikte strekli degismektedir.
Genellikle bu tir bir etiketleme gerceklestirebilmek adina derlem tabanl yaklagimlar
tercih edilmektedir (Shinyama ve Sekine, 2004).

Varlik isimleri gérevinin amaci, ham bir metinde yer alan ifadelerin gesitlilik sinirlarini
otomatik olarak belirlemek, sonrasinda ise tanimlanmis olan bu ifadeleri kategorize
etmektir (Palmer ve Day, 1997, s. 190). Varlik isimlerine yénelik “TIMEX”, “NUMEX” VE
“‘ENAMEX” seklinde U¢ ana kategori tanimlandigi gorilmektedir (Sundheim, 1995).
“TIMEX” tarih ve zaman gibi gecici ifadeler igin, “NUMEX” yiizde ve para gibi sayisal
ifadeler icin, “ENAMEX” ise kisi, kurum, konum gibi 6zel isimler icin kullaniimistir. ilk
etapta varlik tirtine (kisi, kurum, konum, zaman, tarih, para ve ylizde olmak Uzere yedi
tar) ait sayilarin sinirli olmasinin baslica nedeni, degerlendirmedeki hedef uygulamanin
oncelikle is (business) faaliyetlerine yodnelik bilgi ¢ikarimi olmasindan kaynaklanmistir
(Sekine, Sudo ve Nobata, 2002).

Varlik isimleri ile ilgili yapilan ¢alismalara bakildidinda, 6zellikle varlik isimlerinin farkli
dillerde kullaniminin etkilerinin élgtldigu dikkati cekmektedir. Bu galismalardan birinde,
birkag dilde (Cince, ingilizce, Fransizca, Japonca, Portekizce ve ispanyolca) erisilebilir
olan derlem uzerinde varlik isimleri gorevinin istatistiksel profili ortaya konmustur
(Palmer ve Day, 1997). Bir baska g¢alismada Japonca’da varlik isimlerinin de ele
alindig1 degerlendirmeye dayali Bilgi Erisim ve Bilgi Cikarimi Alistirmasi (Information
Retrieval and Information Extraction Exercise-IREX) baslikli bir proje yuritaldiginden
bahsedilmektedir (Sekine ve Isahara, 2000). Proje kapsaminda, MUC’ta belirlenmis
olan yedi tur varlik ismine “artifact” (6rnegin, bir kitabin bashigi ya da bir Grinin ismi)

yeni bir tlr olarak eklenmistir (Sekine ve Isahara, 2000). CoNLL (Computational
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Natural Language Learning) 2002 ve 2003 Konferanslari cercevesinde ise ingilizce,
Almanca, Flemenkge ve ispanyolcada varlik isimleri gdrevlerinin igleyisi ele alinmistir
(Sang, 2002; Sang ve Meulder, 2003).

Gergeklestirilen calismalar neticesinde isimleri daha detayli varlik isimleri ile belirtme
ihtiyacinin ortaya ¢ikmasi, varlik ismi hiyerarsisi olusturma ve genigletme c¢alismalarini
beraberinde getirmistir. Sekine, Sudo ve Nobata (2002) calismalarinda, gunlik gazete
makalelerinde goriinen varlik isimlerinin gogunu kapsayacak nitelikte bir varlik isimleri
hiyerarsisi tasarlamiglardir. Yaklasik 150 varlik ismi tOrd igeren bu hiyerarsinin
gelistiriimesi lic asamada gergeklesmistir. ilk agsamada, derleme (gazete makaleleri),
tanimlara ve WordNet, Roget gibi kavram dizinlerine (thesaurus) dayali olmak Gzere
farkh yontemlerden vyararlanilarak U¢ hiyerarsi olusturulmustur. Sonrasinda bu ¢
hiyerarsi birlestiriimis, son asamada tanimlamalar kullanilarak derlem etiketlenmis ve
hiyerarsi yaratiimigtir. Bu c¢alismanin sonuglarinin, diger varlik ismi hiyerarsisi
olusturma ve genisletme c¢alismalarinin yani sira gazete alanlarinda bilgi ¢ikarimi, soru
cevaplama gibi dogal dil isleme uygulamalarinda da yararli olabilmesi hedeflenmigtir.
Sekine ve Nobata’'nin (2004) sonraki ¢alismalarinda, bazi uygulamalarda eksiklikler
go6zlendigi ifade edilerek gelistirmis olduklari bu varlik ismi hiyerarsisindeki varlik ismi
turid sayisi 200’e cikarilmistir. Calisma kapsaminda hiyerarsideki her kategori icin
gazetelerden, Web’den ve diger kaynaklardan elle yaklasik 130.000 civarinda 6rnek
toplanmistir. Ote yandan 6zel kategorilerin de listelendigi yaklagik 50.000 cins isim
orneginden olusan bir soézlik gelistiriimistir. Gelistirilen s6zlik ve etiketlemede
sozlikten yararlanilamayan durumlarda kullanmak uUzere gelistirilen ornek-tabanli
kurallardan yola ¢ikilarak bir varlik ismi etiketleyici (named entity tagger) gelistiriimigstir.
Genigletilen varlik isimleri hiyerargisinin temel gazete haber alanlarini kapsayacak
nitelikte olmasi ve bu sayede belirtilen alanlardaki uygulamalarda genisletilen

hiyerarsinin rahatlikla kullanilabilir olmasi ¢alismanin temel amaci olmustur.

Tarkiye’de varlik isimleri ile ilgili olarak gerceklestirilen ¢alismalara bakildiginda dinya
geneline oranla bu g¢alismalarin daha sinirli sayida oldugu dikkat gekmektedir. Kose
2004 yilinda gergeklestirdigi calismasinda olay modeli yaklagsimini esas alarak haber
benzerliklerinin saptanmasinda “Kim” etiketinin ne dlg¢ude etkili oldugunu incelemistir.
Calisma sonucunda sadece “Kim” etiketinin tek basina kullaniminin yeterli olmadigi,
bunun “Ne”, “Nerede”, “Ne zaman” etiketleriyle butinlestirilerek incelenmesi
gerekliligini ortaya koymustur. Bir baska ¢alismada, Turkge igin kural tabanl bir sistem

tasarlanmistir. Bu sistem, belgede yer alan yer ve kurum isimleri ile 6zel isimleri
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etiketleyerek c¢ikarabilecek sekilde gelistiriimistir. Calisma sonucunda, en dislk basari
orani (%80) kisi isimlerinin taninmasinda elde edilmis ve kisi isimlerinin tespiti igin farkh
kurallar gelistiriimesi 6nerilmistir (Dalkilig, Geligli ve Diri, 2010). Tatar ve Cigekli'nin
2011 yilinda gercgeklestirdikleri calismada dogal dildeki metinlerde yer alan varlik
isimlerinin tanimlanmasinda girdi metninin farkli 6zelliklerinden yararlanan bir otomatik
kural 6grenme yontemi tanimlanmaktadir. Ayni zamanda Tirkge metinlerde varlik
isimlerinin ¢ikarimi icin morfolojik 6zelliklerin kullanimi da arastiriimistir. Gelistirilen
teknigin otomatik varlik ismi tanima goérevine basariyla uygulanabilir oldugu calisma
sonucunda ortaya konmustur. Ote yandan, morfolojik 6zelliklerden yararlanmanin
sondan eklemeli bir dil olan Turkcede varlik ismi tanima islemini énemli olctde

gelistirebilecegi ifade edilmistir.

Varlik isimleri kullanilarak gergeklestirilen arastirmalarda kullanilan yéntemlerden biri
de Konu Tespit ve Takip’tir (KTT). Bu calismalarin temel hedefi sirekli gelen haber
metinleri ve bu metinlerde tartigilan olaylarin dizenlenmesinde bilgi erigsim yontemlerini

arastirmaktadir.

Konu Tespit ve Takip (KTT) programi ilk olarak 1996-1997 tarih araliginda pilot bir
proje ile baslatiimis ve program sonraki calismalar igin bir laboratuvar ortami goérevi
gbrmustlr. Programin amaci, genis bir haber ortamindan c¢ok dilli, haber odakli
metinsel materyalleri arayan, dlzenleyen ve yapilandiran teknolojiler gelistirmek olarak
tanimlanmistir (Fiscus ve Doddington, 2002, s. 17). KTT kapsaminda bes temel goérev
tanimlanmaktadir. Bunlar; olaylari birbirinden bagimsiz basliklara ayirma isini ifade
eden “hikadye bolimleme (story segmentation)’, sisteme dahil edilen haberin daha
onceki hikayelerden bagimsiz oldugunun belirlenmesini saglayan “ilk hikaye algilama
(first story detection)”, yeni gelen haberlerin hangi hikdye kimesine ait oldugunun
tespit edilmesine yarayan “kiime algilama”, belirlenen hikayelere yeni haberler eklenip
eklenmediginin takip edilmesini ifade eden “izleme (tracking)” ve sisteme dahil olan
haberlerin birbirinden farkli konularin parcasi olup olmadigina bakan “hikaye baglant
algilama (story link detection)” olarak adlandirilmaktadir (Allan, 2002, s. 3-4; Topic
Detection and Tracking, 2008). KTT uygulamalari surekli gelismekte olan metin ve
diger coklu ortam tari hikayelerdeki konulari takip etme ve buyik miktardaki derlemleri
dizenlemede kolayliklar saglamaktadir (Topic Detection and Tracking, 2008). Hikaye
sinirlarinin bulunmasi, hangi hikayenin digeriyle birlikte ilerlediginin belirlenmesi, ne

zaman yeni bir olay oldugunun saptanmasi gibi konularda veriyi otomatik olarak
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ayrintilariyla planlayabilen, gosterebilen bir algoritma olmasi nedeniyle bilgi erisim

konusunda kullanicilara oldukca kolaylik saglayabilmektedir (Wayne, 1998).

Ulkemizde KTT calismalari konusunda basi ceken Bilkent Bilgi Erisim Grubu,
olusturduklari BilCol-2005 derlemi ile bircok calismaya imza atmistir (Kardas, 2009;
Can ve digerleri, 2009; Can ve digerleri, 2010). Bunun yani sira yine BilCol-2005
derlemi kullanilarak ulkemizde farkli yontemlerle KTT calismalari gerceklestirilmistir
(Aksoy, Can ve Kogberber, 2012; Soydal ve Al, 2014). Bu calismalar BilCol-2005

Haber Derlemi alt basliginda daha ayrintili olarak sunulmustur.

Literatirde Konu Tespit ve Takip alaninda varlik isimleri yaklagsimindan yararlanilarak
gercgeklestirilen galismalardan birinde KTT gdrevlerinin yerine getiriimesini destekleyici
kullanici araylzi boyutu Uzerine odaklanmistir. Calismada belge temsilinde ve
kullanici arayuzunde varlik isimleri yaklasimi kullaniimistir. Caligsma sonunda KTT
gOrevlerinin  gerceklestirilebilecedi  bir arayliz kurulumu &nerisi  sunulmustur
(Bashaddadh ve Mohd, 2011). KTT calismalari g¢ercevesinde, haber benzerliklerinin
belirlenmesi ve haber metinlerinin yansitiimasinda varlik isimlerinden yararlanildigi
gorulmektedir (Shah, Croft ve Jensen, 2006).

Varlik isimlerine yonelik gergeklestirilen calismalarin geneline bakildiginda, varlik ismi
etiketleme isleminin Gzerinde c¢alisilan alana ve kullanici ihtiyaglarina paralel olarak

sekillendigi ve buna bagli olarak yeni calismalar yapiimasinin dnemi anlagiimaktadir.

2.2.2. International Press Telecommunications Council (IPTC- Uluslararasi Basin

Telekomiinikasyon Konseyi) Konu Basliklari

1965 yilinda Londra’da kurulan IPTC, dinyanin gézde haber ajanslarini, yayincilarini
ve bu sektérdeki haber saglayicilari bir araya getirmis haber diinyasina uluslararasi
standartlar saglayan bir kurulustur. IPTC’nin temel amaci, bilginin dagitimini
kolaylastirmaktir. Bu dogrultuda, icerik saglayicilar, aracilar ve kullanicilar arasindaki
bilgi alis verisini ve bilgi ydnetimini gelistirmek icin etkili teknik standartlar gelistirmis ve
bunlari desteklemistir. IPTC, agik standartlar saglamakta ve bunlari Uyelerine (cretsiz
olarak erisilebilir kilmaktadir (IPTC about, 2014).

IPTC standartlari, haber ajanslari, haber saglayicilar ve haber yayincilari igin
kurumlararasi haber degisimini saglamay! hedeflemekte ve farkli formattaki haberleri

desteklemektedir. Ornegdin, coklu ortam tir( haberlerin degisimi ve diizenlenmesi igin
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NewsML 1, Spor haberlerinin paylasimi icin SportsML, gazete makalelerinin igerik ve
yapilarinin tanimlanmasi i¢in NITF gibi farkli IPTC standartlarina basvurulmaktadir
(IPTC membership Q&A, 2012).

IPTC standartlarinin tercih edilme nedeni blyltk 6lgtide Gyeler igin Gcretsiz olusu ve
cogunlukla kullanilan XML’e dayali Ust veri yapisinin pek cok farklh formata
donusturilebilmeye imkan tanimasidir. Diger taraftan, dinya capinda kabul goéren
standart yapisi sayesinde metinsel, gorsel ya da gorsel-isitsel haberleri etiketlemeyi ve
paketlemeyi olanakli kilmaktadir. Haber igeriklerinin etiketlenmesinde, hem insanlarca
hem de makinalarca anlagilabilir yapida haberleri tanimlamaya yarayan zengin Ust veri
terimlerinden olugsan IPTC haber konu kodlari (IPTC News Codes) kullaniimaktadir
(IPTC membership Q&A, 2012).

Literatirde IPTC konu bagliklari taksonomisinden yararlanilarak yapilan pek ¢ok
calisma bulunmaktadir. Bacan, Pandzic ve Gulija tarafindan 2005 yilinda
gerceklestirilen calismada, IPTC standart konu basliklar kategorilerine dayanarak
Hirvat Haber Ajansr’'ndan saglanmig yaklasik 2700 haber elle kategorize edilmis ve bu
haberler Gzerinde vektor uzayl modeli kullanilarak otomatik haber kategorizasyonu test
edilmistir. Test sonucunda %85 oraninda basarim elde edilmis ve otomatik
kategorizasyon kullanimi énerilmistir. Troncy’nin 2008 yilindaki calismasinda ise, farkh
Ust veri standartlarinin basit bir bilgi ortaminda karsilikli islerligine olanak saglayacak
IPTC haber mimarisi igin bir OWL (Ontology Web Language) tasarlanmis ve diger
coklu ortam Ust veri standartlar ile baglantili hale getirilmistir. IPTC haber kodlari
Simple Knowledge Organization System (SKOS) kavram dizinine donustirtilmis ve
semantik web icerisinde haber Ust verilerinin dogal dil isleme ve ¢oklu ortam analizi ile
nasil daha zengin hale getirilebilecegi ortaya konmaya calisiimistir. Calisma
sonucunda semantik bir arama sistemi ve haberleri tarama igin cesitli kesfedici
arayUzler sunulmustur. Bir diger ¢alismada, MD Info Sirketi blylk élglide is yasamina
iliskin bilgilerle tiketicilere iliskin haberlerden olusan bilgileri ¢ dizeyli (ana basliklar,
alt basliklar ve konular) taksonomi yapisina goére duizenlemigstir. Sirketin kullandigi
taksonominin saglanan haber metinlerini otomatik olarak kategorize edememesinden
dolay! ¢calisma kapsaminda IPTC konu taksonomisi yardimiyla MD Info taksonomisinin
otomatik kategorizasyonu gercgeklestirip gerceklestiremeyecedi test edilmistir. Baslk
bazinda ve kelime bazinda gerceklestirilen testler sonucunda MD Info taksonomisi ile

IPTC taksonomisi arasinda dogrudan bir baglanti kurulamayacadi ve MD Info
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taksonomisi ile otomatik kategorizasyon gergeklestiriiemeyecegi tespit edilmistir
(Temmink, 2010).

Literatlrdeki calismalarda da goéruldigu gibi IPTC standartlari, haber kodlari, haber
konu taksonomisi gibi farkli ¢alismalarda, farkli amaclarla kullanilabilmektedir. Farkl
formatlardaki haberlerin karsilikli dedisimini ve etkilesimini saglayan bu standartlarin
kullanimi haber kullanicilari, haberciler, yayincilar ve haber sektoriindeki diger kurum

ve kisilerin calismalarini biylk 6lgtide kolaylagtirmaktadir.

2.3. BilCol-2005 HABER DERLEMI

Tlarkgeye yonelik yeni olay belirleme ve takip sistemlerinin etkinliginin dlgtlmesinde
kullanilabilecek BilCol-2005 deney derlemi, Web’deki bes ayri haber kaynagindan
indirilen tarih, saat ve dakika bilgilerini de igeren 2005 yilina ait 200 bini askin haber
metni icermektedir (Can ve digerleri, 2007). Derlemdeki haberler zaman ve haber
sayisi agisindan Kkarsilastirildiginda sz konusu haberlerin bu konuda O&nceden
gerceklestiriimis calismalardan daha kapsamli oldugu vurgulanmistir (Can ve digerleri,
2007). Indirilen haberlerin %32’si Milliyet gazetesinden, %19'u Zaman gazetesinden,
%15’i CNN Tuark’ten, %26’s1 Haber 7’den, %8’i ise TRT'den saglanmistir (bkz. Sekil 1)
(Bilkent yeni olay belirleme, 2013).

cnn Turk
33,355
15%

19,102
8% (___~_———"‘ Haber 7
\ 59 344

Miliryet
72,506

32%

Sekil 1. BilCol-2005 Derlemindeki haberlerin kaynaklara gére dagilimi (Bilkent yeni olay belirleme, 2013)
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Haber kaynaklarindan haberler indirilirken hemen hemen her kaynak icin farkl bir
yontem kullaniimistir. Bu durumun haber kaynaklarinin gec¢mis tarihli haberleri
arsivlerken farkl yaklasimlar izlemesinden kaynaklandi§i gértlmustir. Haber 7 ve
TRT’den haber indirilirken, her iki haber kaynadi da haberlere haber numarasi (ID)
verdiginden, 2005 yilina ait ilk ve son haberlerin numaralari temel alinarak iki numara
arasinda kalan tim haberler indirilmistir. Zaman gazetesi web sayfasinda ise haberlere
glunlik olarak erigilmis olup, bir tarih araligi belirlenmis ve haberler bu tarih araligina
gore indirilmistir. CNN Turk web sayfasinda her bir habere ait ayri numara vardir.
Haberleri indirmek icin 2005 yilina ait haberlerin linklerini elde etmeye yonelik bir
yazilim gelistiriimis ve haberler dért adimda indirilmistir. Milliyet gazetesindeki haberler,
gazetenin haberlere atadidi tarih ve iki basamakli haber numarasindan yola ¢ikilarak
baslangi¢ ve bitig tarihlerinin esas alinmasi yoluyla indirilmistir (Can ve digerleri, 2007).
indirilen haberlere iliskin HTML dosyalarindaki etiketler ayiklanmistir. Yeni olaylarin ve
onlari izleyen haberlerin saptanmasi icin ETracker (Event Tracker) adli bir uygulama
hazirlanmis ve derlemdeki haberler dizinlenmigtir. Bu tlr derlem olusturma yaklagimi
verimli bulundugu igin benzer bir yontemin yenilik belirleme ve izlemeye yonelik baska
deney derlemlerinin olusturulmasinda da kullanilabilecegi dnerilmistir (Can ve digerleri,
2007).

Olusturulan  BilCol-2005 derlemine ek olarak Bilkent Universitesi Bilgisayar
Muhendisligi Bélumu Bilgi Erisim Grubu tarafindan Bilkent Haber Portall tasarlanmis ve
etkinlestiriimistir (Ocalan, 2009). Calismada, portalin tasarimi ve olusturulma siireci,
mimari yapisi, veri yapilarinin yani sira bu haber portalinin gelistiriimesinde
kullanilacak bazi unsurlarin bilgi erigsime etkileri de dlgulmus, buna yonelik olarak, kok
bulma yodntemlerinin, belge ve sorgu uzunluklarinin etkileri arastirilmigtir. Arastirma
sonuglarina goére, orta uzunluktaki sorgularin ve daha uzun belgelerin Tlrkge bilgi

erisimde daha etkin sonuglar sagladigi vurgulanmigtir.

Haber portali gelistrme ve buna benzer calismalarin etkinligini ve surekliligini
saglayabilmek amaciyla Tirkge haberlerden olusan deney derlemlerinden
yararlanilmis ve uygulamalar bunlara dayanilarak geligtirilmistir (Can ve digerleri,
2009). Haber portalindaki hedeflerden bir tanesi belirli bir konudaki haberler i¢inde
yenilik iceren haberlerin belirlenmesi ve bir zaman ¢izgisi dogrultusunda kullaniciya
aktariimasidir. Buna yodnelik gelistirilen algoritmalar Tlrkge haber deney derlemi
kullanilarak test edilmis ve galismayi gerceklestiren proje ekibi tarafindan gelistirilen

kapsama katsayisi kavrami kullaniimigtir (Can ve digerleri, 2009). Calisma sonucunda,
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gelistirilen haber portalinin proje ekibine yenilikgi yaklagsimlarin denenmesine olanak

veren bir laboratuvar ortami sagladigi vurgulanmistir.

Uyar (2009), calismasinda Tweezer adli algoritma ile tekrarlanan (birbirinin aynisi)
haberleri ayiklamanin yollarindan biri olan varlik isimleri kullanimini ele almistir. Bu
algoritmada varlik isimlerine karsilik gelen kelimeler ve bu kelimelerin éncesinde ve
sonrasinda gelen kelimelerden yararlanilarak belge imzasi olusturulmustur. Ayni
imzay! tasityan haber belgelerinin yaklagik olarak ayni oldugu kabul edilmistir. Varhk
isimlerinin belirlenmesinde  TUNER (Turkish Named Entity Recognizer - Tlrkce
Adlandiriimis Nesne Taniyici) yontemi kullaniimigtir. Tweezer'in degerlendiriimesinde
ise Bilkent Haber Portal’'ndan elde edilen haberlerden olusan bir belge seti
olugturulmustur. Calismada Tweezer, IDF (inverse document frequency) degeri
kullanilarak belgelerin imzalarini gikaran I-Match ile karsilastiriimis ve Tweezer'in I-
Match’ten daha iyi oldugu maliyet fonksiyonu (yanls ikaz ve kagirma orani olasiliklarini
birlestiren) ve F Olcitd (anma ve duyarligi birlestiren) kullanilarak istatiksel olarak

ortaya konmustur (Uyar, 2009).

Kardas'in (2009) calismasinda aninda yeni olay belirleme ve izleme konusuna bagh
problemler BilCol-2005 derlemi kullanilarak arastiriimistir. Calismada, Turkge yeni olay
belirleme ve izleme islemlerinde bazi benzerlik 6lgimleri igin kelimelerin ilk 5-6 harfinin
o kelimenin kokl olarak kullaniimasinin dilin morfolojik yapisina dayanilarak
olusturulan kok bulma yaklagimi ile yarisabilecedi belirtiimisti. Bunu yani sira
kelimelere yonelik durma kelimeleri listesi (stopword list) kullaniminin sistem
basarimini artirdigi ve iki farkli benzerlik hesaplama yénteminden elde edilen given
skorlarinin birlestiriimesiyle sistemin etkinliginin artirilabilecegdi vurgulanmistir (Kardas,
2009).

2010 yilinda gercgeklestirilen Tiarkge'deki yeni olay belirleme ve konu izleme
problemlerinin arastirildigi calismada ise BilCol-2005 deney derleminden yararlanilarak
yeni olay belirleme icin “kayan zaman penceresi”’ (sliding time window) kavrami
kullaniimistir (bkz. Sekil 2) (Can ve digerleri, 2010).
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first story sliding time window

e lime

7\

tracking news present time

Sekil 2. Sliding time window (Can ve digerleri, 2010, s. 803)

Calismada, yeni olay belirleme stresince en yeni hikdye zaman penceresi hikayeleri ile
karsilastirilmis, eger en yeni hikdye zaman penceresi hikayelerinden yeterince farkl
ise bu durum yeni olay belirleme olarak ifade edilmis ve yeni bir olayin ilk hikayesi
kabul edilmistir. Konu tespiti sirasinda ise belirlenen bir konuda yeni gelen hikaye konu
aclklama vektoru ile karsilastirilmis, eger yeterince benzerse o hikayenin belirtilen
konuda izleyen haber oldugu kabul edilmistir. Konu tespiti esnasinda her konu ayri ayri
ele alinmistir. Calismada deneysel degerlendirme icinse BilCol-2005 deney derlemi
egitim ve test kimesi olarak ikiye ayrilmistir. Bu amagla, ilk sekiz ve son dért aylik
haberler sirasiyla egitim ve test derlemi olarak kullaniimistir (Can ve digerleri, 2010).
Calismada Turkge konu tespit ve takibinde gdvdelemenin etkileri de incelenmistir.
Belgeleri tanimlamada kullanilan vektorlerin saptanmasinda ¢ farkli gdvdeleme
yéntemi (no-stemming, fixed prefix stemming, lemmatizer-based stemming)
kullaniimistir (Can ve digerleri, 2010). Calismada varlik isimlerinin kullanimi da test
edilmistir. Bu amagla, Uyar'in (2009) tezinde de bahsedildigi Uzere 60.267 baslktan
olusan varlik isimleri derlemi olusturulmustur. Bu derlemde kisi isimleri Tlrk Dil Kurumu
web sayfasinda sunulan kisi isimleri sdzligiunden ve Bilkent Universitesi personel,
ogrenci ve lise ogrencilerine ait bilgilerin yer aldigi veri tabanindan dretilmistir. Yer
isimleri iginse yine Bilkent Universitesi'nin veri tabanindan yararlaniimis ve sehir, ilge,
semt isimleri de bu veri tabanina eklenmistir. Kurum isimleri TRT, TUBITAK, MEB gibi
sik kullanilan kurum isimlerinden elle tlretilmistir. Bunlara ek olarak varlik ismi
tanimada buyuk harfle baslayan kelimelerin igerigine bakma gibi sezgisel yollardan da
yararlaniimistir (Can ve digerleri, 2010). Uygulama asamasinda belge vektorlerinin
kullaniminda varlik isimleri digindaki kelimeler, sadece varlik isimleri, tim kelimeler
olmak Uzere Uc¢ farkh benzerlik skoru ve Uggenlestirme yaklasimi (triangularization
approach) kullaniimistir. Uygulama sonucunda, sadece tum kelimelerin kullanildigdi
durumda en iyi performansin alindigi gézlenmistir. Varlk isimleri ile ilgili bu sonucun
nedeni, kullanilan test derlemindeki konu hikayelerinin varlik isimlerinin kullaniminda

iletken olmamasi olasiligina baglanmistir (Can ve digerleri, 2010). Calisma sonuglarina
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dayanarak Turkge’de benzer konu tespit ve takip uygulamalarinda, kosinlis benzerligi
(cosine-similarity) 6lgimuanidn ve dizinlemede kok ¢oézimleme tabanh (lemmatized-
based) gévdeleme yaklasiminin kullanimi énerilmis, yeni olay belirleme ¢alismalarinda
durma kelimeleri listesi olusturmanin sistem etkinligi agisindan énemli oldugu ortaya
konmustur. Calismada ayrica iki farkli benzerlik dlgiimine ait given skorlarinin daha
yuksek etkililik icin basit sekilde birlestirilebilecedi de vurgulanmistir (Can ve digerleri,
2010).

Aksoy, Can ve Kogberberin 2012 yilinda gerceklestirdikleri ¢alismalarinda belirli bir
konuya yonelik haber takibinde yenilik tespiti sorunlari ele alinmig, bu amacla BilCol-
2005e dayanarak BilNov-2005 adi verilen bir baska Tirkge deney derlemi
olusturulmustur. Calismada, yenilik tespitinde kosinls benzerlik dlgimu, dil modeli gibi
yéntemlerinin kullanimi énerilmigtir. Ayrica kategoriye dayall esik 6grenme (category-
based threshold learning) yontemi yeni olay tespitine yoénelik literatirde ilk kez
kullaniimistir. Aragtirma sonugclari, dil modeline dayali yeni olay tespit yonteminin
kullanilan diger yontemlerden daha Ustlun performans sergiledigini gostermistir. Bunun
yani sira, kategoriye dayali esik 6grenmenin, genel esik 6grenme (general threshold
learning) ile karsilastirildiginda daha basarili sonuglar ortaya koydugu goézlenmistir
(Aksoy, Can ve Kogberber, 2012).

“Tirkgce Haber Benzerliklerinin Belirlenmesinde Varlik Isimlerinin Hikaye Baglanti
Algilama Gérevinin Basarimina Etkisi” baglkli TUBITAK Projesi (Proje No: 111K030)
kapsaminda, KTT programi icerisinde tanimli Hikaye Baglanti Algilama gorevinin
Turkge bir derlem Gzerinde farkli erigsim fonksiyonlari ve bunlarin kombinasyonlari
denenerek basarimin test edilmesi ve optimum anma/duyarlik degerlerini saglayacak
kombinasyonun bulunmasi amaglanmigtir. Bu amaca yonelik olarak ilk adimda derlem
varlik isimleri (“Kisi”, “Kurum”, “Konum”, “Tarih”, “Zaman”, “Para” ve “Yuzde”) ile
etiketlenmis, varlik isimleri ile tanimlanamayacagi dusunulen kelimelere ise “Unknown”
etiketi eklenmistir. Bu asamanin ardindan, test senaryolari olusturulmus ve son adimda
gerekli yazilimlar gelistirilerek testler uygulanmistir. Projedeki testler BilCol-2005 haber
derleminde ilgililik degerlendirmeleri yapilmis olan haberler tzerinde gerceklestiriimigstir.
Calisma sonucunda, haber benzerliklerindeki anma, duyarlik ve f-dlgi degerlerinin
belirlenmesinde vektdr uzayr modelinin varlik isimleri ile etiketlenmis haberler Uzerinde
yuksek basarim sagladigi goérulmustur. Diger yandan, haberlerdeki tim varlik

isimlerinin vektorlerle ifade edildigi ve bu varlik isimlerinin vektér uzayr modeli yontemi
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kullanilarak gercgeklestirilien testlerde en yiksek basarim 0,67 f-Olci degeri ile
“‘unknown” etiketli varlik isimlerinde elde edildigi belirtiimistir (Soydal ve Al, 2014).

BilCol-2005 haber derlemine yonelik gerceklestirilen calismalar degerlendirildiginde,
derlemin gergekten de Turkiye'de gerceklestirilen pek ¢ok bilgi erisim ¢calismasina araci
oldugu anlasiimaktadir. Ozellikle KTT alaninda farkli yéntem ve tekniklerin denenmesi
ve gelistiriimesi acgisindan etkili olan bu derlem calismamizin verilerini saglamasi

agisindan da 6nemlidir.
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3.BOLUM

ARASTIRMA TASARIMI

3.1. GIRIS

Bu calismada, haber metinlerinde etiketlenen varlik isimlerinin (named entities)
haberlerin dahil olduklari temel dizey IPTC (International Press Telecommunications
Council) konu basliklar (Bilim ve teknoloji, Siyaset, Sanat, kultur ve magazin, vb.) ile
iliskisinin incelenmesi ve hangi varlik isminin/isimlerinin haberin konu bashgini
belirlemede daha etkili oldugunun ortaya konulmasi amaclanmaktadir. S6z konusu
amaca yonelik olarak bu bélumde, verilerin toplanmasi, analize uygun hale getiriimesi
ve analizi asamalarinin yani sira haberlerin etiketlenmesi ve IPTC konu basliklarina

atanmasi slrecinde uygulanan yontemler konusunda bilgiler veriimektedir.

Calisma slrecinde verilere yonelik gergeklestirilen ¢galisma adimlari 6zetle su
sekildedir:

VARLIK iSIMLERI >

o Etiketleme iglemi

o Etiketlerin belirlenmesi
o Etiketleme yaziliminin olusturulmasi

o 5834 haberin tek tek okunarak iceriklerinde yer alan varlik isimlerinin

etiketlenmesi
o Etiketli derlemin ¢ekilmesi
o XML formatindaki haberlerden etiketlerin ve etiketlenen kelimelerin

cekilerek Microsoft Excel 2010 yazilimina aktarilmasi

o Format degisikliginden ve elle etiketlemeden kaynaklanan hatalarin
tespit edilmesi ve bunlarin dizeltiimesi icin makro ve formdiller

yardimiyla veri temizligi yapiimasi (bkz. Ek 2)
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¢ Analiz asamasi

o Analiz igin saydirma makrosunun uygulanmasi (bkz. Ek 3, Ek 4 ve Ek 5)

IPTC KONU BASLIKLARI >

e BilCol-2005 haber derleminde yer alan 80 haber bashigi (Sahte raki,
Universiade 2005, Londra metrosunda patlama, Turkiye’de kus gribi, vb.)
uzman gazetecilere gosterilerek haberlerin ilgili IPTC haber konu basligina

atanmasinin saglanmasi (bkz. Ek 1)

Ozetlenen bu adimlar agsagidaki alt basliklarda detaylandiriimaktadir.

3.2. VERILERIN TOPLANMASI

Arastirmamizin amaci dogrultusunda Uzerinde deneyler gerceklestirilecek veri seti
olarak “Tirkge Haber Benzerliklerinin Belirlenmesinde Varlk isimlerinin Hikaye
Baglanti Algilama Gérevinin Basarimina Etkisi” baslikll TUBITAK Projesi (Proje No:
111K030) kapsaminda etiketlenmis olan BilCol-2005 haber derlemi kullaniimistir.
Bilkent Universitesi’nde gelistirilen ve literatlrde farkli galigmalarda yararlanilan BilCol-
2005 (Can ve digerleri, 2010) haber derlemi KTT (Konu Tespit ve Takip)
c¢alismalarindan esinlenerek hazirlanmistir. Bu derlem 209.296 gazete haberinden
olusturulmustur. Derlem igerisinde gec¢en haberlerden 5872 tanesi BilCol-2005
kapsaminda &énceden belirlenmis 80 farkli haber bashdi ile iligkilendirilmistir. Bu
calismayi gergeklestiren arastirmacilar (Can ve digerleri, 2010) kalan tim haberlerin bu
haber bagliklari ile ilgisiz oldugunu kabul etmigtir. Bu nedenle belirtilen proje
kapsaminda yalnizca bu 80 haber bagligi altinda yer alan 5872 haber lizerinden testler

yapilmistir. Arastirmamiz kapsaminda da bu veri seti kullaniimistir.

KTT, haber metinleri igerisinde ifade edilen olaylar (events) ile dogrudan ilgilidir ve KTT
calismalarinda bir olay; 6zel bir mekénda, belirli kisi ya da kurumlarin katilimi ile belirli
bir zaman diliminde gerceklesen eylemler olarak tarif edilmektedir (Shah, Croft ve
Jensen, 2006). Bu nedenle, KTT galismalarinda bir haber igeriginin gosteriminde varlik
isimlerine yer verilmesi, KTT igerisindeki olay kavraminin tanimi ile eslesmesi

bakimindan bir zorunluluk gibi gérinmektedir (Soydal ve Al, 2014). Buradan yola
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cikilarak proje kapsaminda etiketleme islemi gercgeklestiriimistir. Bahsi gecen proje,
metin icerisindeki varlik isimlerinin otomatik yontemlerle ¢gikarilmasini saglayan makine
ogrenme yontemleri Tlrkge s6z konusu oldugunda yetersiz olabildigi ve varlk
isimlerinin belge benzerliklerinin belirlenmesindeki etkilerine odaklandigi icin bu

haberler elle etiketlenmistir (Soydal ve Al, 2014).

3.3. VERI GIRiSi

Bu bolimde veri girisi asamasinda gerceklestiriimis olan derlem etiketleme ve
derlemdeki  haberlerin IPTC konu bagliklarina atanmasi islemlerinden

bahsedilmektedir.

3.3.1. Etiketleme

Sunulan haberin icerigine bagli olarak, metin tabanli haberlerde gecen ifadelerden
temel olarak “Ne”, “Ne zaman”, “Nerede”, “Kim” sorularina yanit olabilecek kelimelerin
isaretlenmesi islemi etiketleme olarak ifade edilmektedir. Bu islem sirasinda, BilCol-
2005 derlemi igerisinden alinmis ve basliklari net olarak belirlenmis olan 5872 haberin
okunmasi ve haber metni icerisindeki kelimelerin 6zenle secilerek dogru bir sekilde
isaretlenmesi gerekmistir.

Bu etiketleme galismasini gerceklestirmek amaciyla Java tabanl bir Web uygulamasi
gelistiriimis ve proje calismalarina katilan Hacettepe Universitesi Bilgi ve Belge
Yonetimi Boluma 3. sinif ve ylksek lisans 6grencilerinin bu uygulamayi kullanarak hizli

ve etkin bir bicimde etiketleme yapabilmeleri saglanmigtir.

Hazirlanan Etiketleme Programi, Hacettepe Universitesi sunuculari (izerine uzaktan
erigilebilecek sekilde yerlestiriimistir. Uygulama calistirildiginda ilk olarak, etiketleme
yapan veya yetkili kullanicinin giris yapmasini saglamak Uzere olusturulmus, “Giris

Penceresi” acilmaktadir (bkz. Sekil 3).
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Tiurkge Haber Benzerlikleri

Kullamo Adi

Sifre

Giris

Sekil 3. Etiketleme sistemi “Giris Penceresi”

Etiketleme yapan kullanici veya yetkili kullanici bu pencereyi kullanarak “Kullanici Adr”
ve “Sifre” bilgilerini yazdiktan sonra sisteme girebilmektedir. Sistem, uygulamaya giris
yapan Kiginin etiketleme yapan kullanici mi yoksa yetkili kullanici mi oldugunu

anlayarak giris yapan kisiye 6zel bilgileri ekrana getirmektedir.

Yetkili kullanici arayluziinde ise etiketleme yapilacak butin haberlerin basliklari ve bu

basliklar ile ilgili haberler goriintilenmektedir (bkz. Sekil 4).

€ C' | © 193.140.238.104:8080/ TurkishNewsDetection &% |
(@) veni sekme

TURKGE HABER BENZERLIKLERININ BELIRLENME S

@ KARSTA TRAFIK KAZAS! 7 OLU 35 YARAL ﬂ Haber ID :Baslik : m

show news

Cy ONUR AIRIN AVRUPANIN BAZI ULKELERINDE iNig KALKIE

Q KORELIBILIM ADAMININ KOK HUCRE ARASTIRMASI SAHTE =
PERSON
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Q VAN YOZUNCU YIL UNIVERSITESI REKTORU PROF.DR. YL

L‘ Tamamlands Lo
(G KRAL FAHD HASTANEYE KALDIRILDI ! _

I«

Sekil 4. Yetkili kullanici araytizu

Yetkili kullanici bu arayuz araciligi ile hangi haber baghginda ne kadar etiketleme
yapildiginin  kontrolini  gerceklestirebilmekte ve istedigi habere muidahale

edebilmektedir.
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Etiketleme yapan kullanici, sisteme giris yaptiginda sol menide kendisine atanan
haber basliklarini gérmekte ve etiketleme yapacagi bashgi secip etiketleme islemine
baslayabilmektedir. Haber igeriginin gosterimi ile etiketleme yapan kullanici haberi
okuyabilmekte ve gerekli gordugu kelimeleri sag tarafta bulunan butonlari kullanarak

etiketleyebilmektedir.
Kullanici, etiketleme islemini, gerekli gordugu kelimeyi segtikten sonra uygun olan

etiket butonuna basarak gerceklestirebilmektedir (bkz. Sekil 5).

Ozellestiriimis Alt haber
haber numarasi basligi

TURKCE HABER BENZERLIXLERNN BELIRLENMES|
N o | HaberID: 17317 Baglk: Neste: Br bardak suda hrtina kopartikyor A
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Sekil 5. Etiketlenmis haber 6rnegi

Secilen haber icin etiketleme iglemi tamamlandidinda, ekranin sag alt kisminda yer
alan “Tamamlandi” butonu kullanilarak etiketleme islemi sonlandirilmaktadir. Gerekli

durumlarda ilgili habere geri donerek dizenlemeler yapmak mimkdnddr.

Verilerin saglandigi proje kapsaminda degerlendirilen ¢alismalara dayali olarak varlik

9,

isimleri “kurum (organization)”, “kisi (person)”, “konum (location)”, “tarih (date)”, “zaman

il

(time)”, ‘“ylzde (percentage)’, “para (money)” ve “bilinmeyen (unknown)” olarak

etiketlenmistir (Shah, Croft ve Jensen, 2006; Bikel, Schwartz ve Weischedel, 1999;

"111K030 No.lu TUBITAK projesi kapsaminda etiket eklenmesine gerek olup olmadigina karar
verilemeyen ifadeler “unknown” olarak etiketlenmistir. Bu etiketler calismamizda etiketsiz metnin
kapsamina dahil edilmistir.
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Kumaran ve Allan, 2004; Dalkili¢, Geligli ve Diri, 2010; Tur, Hakkani-Tur ve Oflazer,
2003; Bayraktar ve Taskaya-Temizel, 2008; Kigcuk ve Yazici, 2009a; Kiguk ve Yazicli,
2009b; Kicglk ve Yazici, 2010). Bu sayede hem bu proje kapsaminda belirlenen
yontemler test edilebilmis hem de olusturulan etiketlenmis derlemin ¢ok daha genis bir
akademik c¢evre tarafindan kullanilabilmesi hedeflenmistir (Soydal ve Al, 2014).
Haberlerde yer alan varlik isimleri asagidaki Orneklerde gorildigu sekilde

etiketlenmisgtir.

“‘Deniz Baykal”

<person> Deniz Baykal </person>
“Izmir”

<location>lzmir</location>

“Ziraat BankasI”

Ziraat Bankas [ElOIganizations

“saat 15:30”
<time>15:30</time>

Bu kapsamda, kisi adi gegen ifadelerin “Kisi” (person), Universite, hastane, okul benzeri
isimlerin “Kurum” (organization), tlke, sehir, eyalet, ilge isimlerinin “Konum” (location)
olarak etiketlenmesi gibi birtakim kurallara bagli kalinarak BilCol-2005 derleminde
haber basliklar bilinen 5872 haber, etiketleme ¢alismasinda gérev yapan égrencilere
paylastirimis ve &grencilerin ilgili yazilim (zerinde varlik isimlerini belirlemeleri
saglanmistir. ilk etiketleme islemi bittikten sonra haberlerde etiketlenen varlik isimleri

ikinci bir kontrolden gecirilerek derleme son hali verilmistir (Soydal ve Al, 2014).

3.3.2. International Press Telecommunications Council (IPTC — Uluslararasi
Basin Telekomiinikasyon Konseyi) Konu Basliklari Uygulamasi

IPTC ile ilgili kavramsal bilgilere Bélim 2'de detayli olarak yer verilmisti. IPTC’nin
islerlik saglayan standart yapilarindan biri olan IPTC haber konu basliklari (Subject
Code) diyagrami, haber 6gelerinin ait olabilecekleri konulari belirtmektedir. Bu konu
basliklari IPTC’nin gelistirmis oldugu, metne odaklanan 6zgin konu taksonomisine
dayanmaktadir (bkz. $ekil 6). Basliklar genelden 6zele giden bir yapida U¢ dizeye
ayrilmis yaklasik 1400 terimden olusmaktadir (IPTC news codes, 2014).
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Calismamizin amacina bagli olarak, haberlerin kategorizasyonu asamasinda
haberlerin uygun konu basliklarina atanabilmesi igin belli konu basliklarina ihtiyac
duyulmustur. Tlrkiye’de yer alan gazete (Milliyet, Hurriyet, vb.) ve diger haber
kaynaklari (ntvmsnbc, CNN Turk, TRT, vb.) kendi kurum politikalarina ya da kendi
belirledikleri unsurlara goére sunduklari haberleri belirli konu basliklar altinda
aktarmaktadirlar. Her bir kaynagin kullandigi  konu bashdi sayisi farklilik
gosterebilmektedir ve tim haber kaynaklarinin kullanmig oldugu ortak bir konu baghgi
semasina rastlanamamistir.  Calisma  kapsaminda gergeklestirilecek  haber
kategorizasyonu islemini uluslararasi bir standart yapiya dayandirabilmek amaciyla

IPTC haber konu bagliklari temel alinmigtir.

arts, culture and

defence

diplomacy

election

espiocnage and intelligence

crime, law and justice

foreign aid

disaster and accident

government

economy, business and
=

human rights

education

local autharity

environmental issue

parliament

health

parties and mowvements

human interest

refugee

Subject NewsCodes labour

regional authority

lifestyle and leisure

=tate budget and tax

politics

religion and belief

treaty and internaticnal

constitution

=cience and technology

Ana konu

interior policy

ba§|lk|ar| =social issue

migration

sport

citizens initiative and recall

unrest, conflicts and war

referenda

weather

“Siyaset” konu
baslig! altinda yer
alan alt konu
basliklari

nuclear policy

lobbying

regulatory policy and

censorship

politics {general)

freedom of the press

freedom of religion

treaty

¥ international organisation

Sekil 6. IPTC “Siyaset” konu bashgi ekran gérijnti]sij8

8 IPTC haber kodlari taksonomisine su adresten erigilebilir:
http://show.newscodes.org/index.html?newscodes=subj&lang=en-GB
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Verilerin ¢ok detayl kategorilere boliinmesinin (lUzerinde calisilan derlemin boyutu
nedeniyle) calismada hedeflenen analizleri zorlastiracagi disinildiginden calisma
kapsaminda amaclanan deneylerin yapilabilmesi icin IPTC konu basgliklari icerisinden

sadece temel dlizey basliklar esas alinmistir.

BilCol-2005 haber derleminde o6nceden saptanmis olan 80 haber bashgr IPTC
tarafindan belirlenmis olan haber konu basliklarina atanmigtir. Bu islemin
gerceklestiriimesi asamasinda Milliyet, Vatan, Aksam ve Posta gazetelerinde goérev
yapan haber mudurl, muhabir ve kdse yazari gibi uzman bes gazeteci ile 26-27 Subat
2014 tarihlerinde gortiisme yapilarak gorusleri alinmistir. Gazetecilere 80 haber basligi
listesi ile IPTC’de belirtilen 17 konu bashgi (bkz. Ek 6) verilmis olup, her haber bashgini
17 IPTC konu basligindan en ilgili olan bir tanesine atamalari istenmistir.
Gergeklestirilen atamalar neticesinde ortak gorisler temel alinarak Tablo 1'deki

ornekte verildigi sekilde haber basliklari en uygun IPTC konu baglgina yerlegtirilmigtir.

Tablo 1. Derlemdeki haberlerin atandigi IPTC konu basliklari (ilk 10 haber basligi)®

Haber
Bashgi
No. Haber bashgi IPTC konu bashgi
1 Kars'ta Trafik Kazasi 7 6lu 35 yarali Kaza ve felaket
2 Onur Air'in Avrupa'nin bazi ulkelerinde inis kalkisinin yasaklanmasi Ekonomi, isletme ve finans
3 Koreli bilim adaminin kok hicre arastirmasi sahte Bilim ve teknoloji
4 Nema karsihgi kredi Ekonomi, isletme ve finans
5 Tokyo'da Haremlik Selamlik Metro Sosyal konular
6 Londra metrosunda patlama Savas ve kansikliklar
7 Cocuk tacizi skandali Sug, hukuk ve yargilama
8 Formula G Spor
9 Karamiirsel Kaymakami ismail Aka intihar Sosyal konular
10 400 Koyun intihar etti Yasam ve ilgi alanlari

3.4. VERILERIN TEMIiZLENMESi VE ANALIZE UYGUN HALE GETIRILMESI

Tez calismamizin en emek yogun kismini olusturan veri temizleme asamasinda,
111K030 no.lu TUBITAK projesinde iizerinde calisiimis olan 5872 haber ve bunlara
uygulanan etiketler gbézden gecirilerek birtakim glncelleme ve dizenlemeler
yapilmistir. Veri temizleme islemi esnasinda sadece haber basligindan olustugu ya da

bir iki cimle gibi oldukga kisa haber metinleri icerdigi tespit edilen haberler yeterli veri

® Tablonun tamami Ek 1'de sunulmustur. Derlemde yer alan bagliklar sisteme girildigi sekliyle
aktarilmig, noktalama isaretleri ve imlada herhangi bir diizeltme yapilmamistir.
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saglamayacag@i dusunuldigu icin analiz disi birakiimis ve arastirmamizdaki deneyler

5834 haber lzerinde gergeklestirilmistir.

Veri temizleme asamasinda oncelikle etiketlenmis olan XML formatinda 5834 haber
metni veri tabanindan cekilerek kaydedilmistir. XML formatindaki haberler her bir
haberin haber bashdi numarasi (TopiclD’si), kaynagi, tarihi, etiketlenen kelimeler ve
varlik isimlerini icerecek sekilde Excel dosyasina aktariimistir. Excel dosyasinda yer
verilen tum bu bilgilerin yani sira her haberin hangi IPTC konu bagligina kargilik geldigi

bilgisi de sonradan dosyaya eklenmigtir

Tez galismamiz kapsaminda etiketler de gézden gegirilmis olup, bunlarda da birtakim
dizeltmeler yapimistir.  “Unknown” etiketi ile etiketlenen ifadeler yeniden
degerlendirilmis ve bu ifadelerin herhangi bir etiket degeri tasimadigi tespit edilmistir.
Bu nedenle “Unknown” etiketi bu arastirma kapsaminda g6z ardi edilerek
etiketlenmemis metne (¢alismamiz kapsaminda “Ne” sorusuna yanit verdigini kabul

ettigimiz kisim) dahil edilmigtir.

Bazi haberlerde etiketleme sisteminde olusan teknik bir problemden kaynaklandigi

distnilen metin tekrari gorilmastir. Ornegin;

Haber ID: 114845, Haber bashgi: ABD, metrolarda cep telefonunu bloke ediyor!

<location>ingiltere)</location>

daha dénce saldirildigini kaydetti. ? ABD'lilerin ylzde 25'i yeni bir terdr saldirisindan
"cok endigeli"... ? ABD'lilerin yuzde 25'i yeni bir teror saldirisindan "¢ok endiseli"...
ABD'lilerin ylizde 25'i yeni bir terdr saldirisindan "¢ok endiseli"... yuzde 25'i yeni bir
terdr saldirisindan "gok endiseli"... 25'i yeni bir ter6r saldirisindan "¢ok endiseli"... yeni
bir terér saldirisindan "¢ok endiseli"... bir teror saldirisindan "¢ok endiseli"... teror
saldirisindan "¢ok endigeli"... saldirisindan "gok endiseli"... "gok endiseli"... endigeli"...
tam techizath olarak nébet tuttuklari gozleniyor. Bazi uzmanlar, tiinellerde cep telefonu
hizmetinin bloke edilmesinin terdrist saldirilari engelleme agisindan énemli bir adim
oldugunu savunurken, bazilari ise bunun terdristleri engellemeyecegini, yerlestirdikleri
bombalari cep telefonu ile uzaktan patlatamayan teréristlerin bunun yerine bomba
dizeneklerine zamanlayici yerlestirerek saldirilarini dizenleyebileceklerini ifade ediyor.

Sekil 7. Etiketli metinde tekrarlanan kisim

Sekil 7’de goérilen kismin haber metninin iginde 185ten fazla kez tekrarlandigi
belirlenmigtir. Buna benzer durumda olan toplam UGg¢ haber tespit edilmis ve haberlere

mudahale edilerek tekrar eden cumleler ayiklanmistir.
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Veri temizleme esnasinda karsilasilan problemlerden bir digeri de karakter hatalaridir.

Ornegin;

Fatal error at line 2093807 column 2 : invalid character OxF

D:\>xml2csv deneme.txt deneme.csv DOCID,TEXT -E -Q
"A7Soft xml2csv 5.33" - xml to csv converter

Sekil 8. Karakter hatasi goriintisi

Verilerin, XML formatta yer aldigi dosyadan cekilerek Excel'e aktariimasi asamasinda
Sekil 8'deki karakter hatasi ile sikga karsilasiimistir. Bir baska karakter hatasi da
haberler cekilirken ¢cogunlukla haber sonlarinda kalan 6zel karakterlerde yasanmistir.

Bu 6zel karakterler (‘ tek tirnak, “ ¢ift tirnak ve -tire) makro calisirken makinaca bu
ifadelerden sonra komut gelecekmis gibi algilandidi icin hata vermis ve bahsi gecen

karakter hatalari tek tek metnin icine gidilerek duzeltiimistir.

Metin 6n isleme ve govdeleme, bilgi erisim calismalarinin ilk asamalarini
olusturmaktadir. Metin 6n isleme asamasi, lizerinde calisilan veri setindeki kelimelerde
yer alan bosluklarin, noktalama isaretlerinin atiimasi gibi islemleri igerirken, gévdeleme
islemi de kelimelerin gekim eklerinden arindirilarak kok ve gévde hallerine indirgenmesi
surecini ifade etmektedir. Govdeleme islemi, dogruluk ve performans acgisindan bilgi
erisim basarisini artirmasi sebebiyle 6nem arz etmektedir (Moral, Antonio, Imbert ve
Ramirez, 2014).

Calismamiz kapsaminda etiketleme isleminin ardindan haberlerin XML formatinda
¢cekilmesi sonucu bazi etiketli ifadelerde veri temizleme islemine ihtiya¢ duyuldugu fark
edilmistir. Veri temizliginin yapildigi etiketli kelimelere iliskin drneklerden birkaci Sekil

9'da gosterilmektedir:



33

Veri temizliginden
Once Sonra
"CHP'de chp
Ahmet Ocak?1, ahmet ocak
?Baykal baykal
(Gllden, gulden
Cem Duman-12'inci cem duman
?Semdinli?de semdinli

Sekil 9. Veri temizleme isleminin gerceklestirildigi etiketli kelimelere érnekler

Veri temizleme esnasindaki islemlerin gerceklestiriimesinde makrolardan ve
formillerden yararlaniimistir (bkz. Ek 2). ilk olarak tekil etiketlerin belirlenebilmesi icin

etiketler GUzerinde su ¢alismalar yapiimistir:

e Parantezlerin (), esittir (=), tire (-), iki nokta (:), taksim (/), kesme (‘), tirnak (),
virgul (,), nokta (.), (=-) isaretlerinin ve kesme (‘) isaretinden sonraki eklerin
atilmasi.

e Tum kelimelerin kiigik harf haline getiriimesi (LOWERCASE).

o Etiketlenen kelimelerin basindaki ve sonundaki bosluklarin atiimasi (TRIM).

e Metinde iki farkli sekilde gectigi tespit edilen “yizde” ve “%” ifadelerinin “yluzde”

seklinde tek bicime donustlrilmesi.

3.5. VERILERIN ANALizi

Verilerin analizinde Microsoft Excel 2010 ve IBM SPSS Statistics 21 yazilimlarindan
yararlaniimistir. Yukarida bahsi gegen veri temizleme islemleri sirasinda, parantezlerin
(), esittir (=), tire (-), iki nokta (:), taksim (/), kesme (), tirnak (), virgul (,), nokta (.), (=-)
isaretlerinin ve kesme (‘) isaretinden sonraki eklerin atiimasi i¢cin metin duzeltme
makrosu (bkz. Ek 2) kullanilmistir. Tum kelimelerin kuguk harf haline getiriimesi
(LOWERCASE) ile etiketlenen kelimelerin basindaki ve sonundaki bogluklarin atilmasi
(TRIM) islemleri igin ise Microsoft Excel 2010’da yer alan formuller kullaniimigtir.
Uygulanan etiketleme igslemi neticesinde veri analizinin gergeklestirilebilmesinde gerekli
olan her bir haber igin etiket sayisi, tekil etiket sayisi ile toplam etiket sayilarinin ve her
bir haberde kacar tane etiket tipi ile etiketleme yapildigi ve kag farkli etiket tipi

kullanildiginin  hesaplanabilmesi igcin etiket saydirma makrosu (bkz. Ek 3)
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olusturulmustur. Bu makrolar araciligiyla elde edilen veriler degerlendirilerek tablolar ve

radar grafikler olusturulmustur.

Etiketli ifadeler icin gerekli analizler gerceklestirildikten sonra metin diizeltme makrosu
yeniden dizenlenerek “NE” sorusuna karsilik geldigi kabul edilen, metnin geri kalan
kismindaki (etiketli ifadeler ¢ikarildiktan sonra kalan kisim) kelimeler (zerinde
uygulanmistir. Daha sonra etiketsiz metinde kag kelime gectigini hesaplamaya yodnelik
kelime saydirma makrosu (bkz. Ek 5) calistirilarak kelimelerin sikliklari elde edilmis ve

kelimeler analize uygun hale getirilmistir.

Arastirma sorularina yonelik olarak, derlemdeki haberlerin etiketlenmesinde en baskin
ve en pasif varlik isimleri ile her bir konu bashgi icin en belirleyici varlik ismi/isimlerinin
hangileri oldugunun belirlenebilmesi i¢in ©ncelikle haberler varlik isimleri ile
etiketlenmistir. Etiketlenen haberler daha sonra en uygun IPTC konu basliklarina
atanmistir. Konu basliklari belirlenen haberlerde gegen varlik isimleri ve bunlarla
etiketlenmis kelimelerin sikliklari ile oranlari hesaplanarak, derlemin genelindeki en
baskin ve en pasif varlik isimleri ile birlikte her bir konu bashgi i¢in en belirleyici olan
varlik isimleri elde edilmistir. Derlemdeki haberlerin etiketlenme sayilarinin IPTC konu
basliklarina goére farklilik gosterip géstermedigini belirleyebilmek icin ilk olarak, konu
basliklari altinda yer alan haberlere iligkin etiket sayilarinin normal dagilim durumuna
bakilmistir. Uygulanan Kolmogorov-Smirnov Testi ile verilerin normal dagiimadigi tespit
edildiginden farklarin anlasilabilmesi igin Kruskal Wallis ve Mann-Whitney U Testleri
yapilmigtir. Etiketli ve etiketsiz kelimelerin konu basliklarini kavramsal olarak yansitip
yansitmadigini arastirdigimiz arastirma sorumuz igin ise bir ¢esit icerik analizi ve g6z
kontrolU yapilmigtir. Bunun igin derlemde etiketli ve etiketsiz olarak en ¢ok gecen ilk on
kelime belirlenmis ve konu basliklari altinda tablo ile gosterilerek g6z kontrolu

gerceklestirilmistir.

3.6. SINIRLILIKLAR

Verilerin temizlenmesi ve analizi asamasinda birtakim sinirliliklarla karsilagiimistir.

Bahsi gecen sinirliliklari su sekilde siralamak mimkindur:

e Veriler proje kapsaminda temizlenmis olmasina ragmen tez surecinde tekrar

g6zden gegirilmis ve etiketlerde birtakim hatalar oldugu fark edilmistir. Buna bagl



35

olarak sadece haber basligindan olusan ya da bir iki cimlelik haber metninden
olusan kisa haberler yeterli veri saglamadigi i¢in inceleme digi birakiimistir.

Veri analizi asamasinda Windows OS, Mac OS X gibi farkli igletim sistemine sahip
makinalarda ¢alisiimasinin verilerin yapisinin bozulmasina yol actigi saptanmistir.
Ornegin,

Mac OS X Windows OS

tYrkiye tirkiye
gsrYs giris
hYcre hiicre
yazoldm yazihm

Bu sorunla tekrar karsilasmamak igin ¢alismaya sadece Windows isletim sistemi
kullanilarak devam edilmistir. ileride yapilacak bu tir calismalarda isletim

sistemine dikkat edilmesi 6nerilmektedir.

Kullanilan igletim sisteminin Tirkge ve ingilizce olarak dil agisindan farkhlik
gOstermesi, verilerde yukaridaki 6rnektekine benzer sekilde Turkge karakterlerin

bozulmasina yol actigi tespit edilmigtir.

Veri sayisinin ¢ok olmasinin yani sira sistem ve veri kaynakli bazi 6ngorilemeyen
hatalar ile karsilasiimis olunmasindan dolayl veri temizleme islemi tahmin
edilenden ¢ok daha uzun slUrmis, bu durum bazi analizlerin tekrarlanmasi

gerektiginde zaman planlamasi agisindan sikintiya yol agmistir.
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4. BOLUOM

BULGULAR VE DEGERLENDIRME

4.1 GIRIS

Bu boélimde 5834 haberden olusan derleme iliskin genel bilgiler sunulmus ve haberlere
ait veriler degerlendirilmistir. Oncelikle haberlerde uygulanan etiketleme islemi
neticesinde elde edilen bulgular incelenmistir. Sonrasinda ise haber metinlerindeki
etiketli ifadeler atildiktan sonra kalan ve “Ne” sorusuna karsilik geldigi kabul edilen

ifadeler degerlendirilmistir.

4.2 GENEL BULGULAR

Calismamiza temel olusturan veri seti 5834 haberden olugsmaktadir. BilCol-2005ten
alinan bu haberler (%10°'u (N=578) TRT, %16’s1 (N= 931) CNN Turk, %21’i (N= 1237)
Haber 7, %22’si (N= 1266) Zaman, %31’i (N= 1822) Milliyet'ten olmak Uzere) bes ayri

kaynaktan saglanmistir.™

Veri setini olugturan haberler etiketlenerek Tablo 2 ile Sekil 10’da gorilen varlik isimleri

dagilimlari elde edilmigtir.

Tablo 2. Varlik isimleri dagilmi

Varlik ismi N %
Kisi 50.969 33,0
Konum 45.608 29,5
Kurum 34.681 22,5
Tarih 16.021 10,4
Para 3.253 2,1
Yizde 2.789 1,8
Zaman 1.154 0,8
Toplam 154.475 100,1

Not: Yuvarlama hatasindan dolayi toplam %100’den farkhdir.

Haberlerin tamaminda toplam 154.475 etiket bulunmaktadir. Haberler, “Kisi”, “Konum?”,

LT ”

“Kurum”, “Tarih”, “Para”, “Ylzde” ve “Zaman” olmak Uzere yedi farkli varlik ismi ile

10 Calismamizda kullanilan derlem 111K030 No.lu projede kullanilan verilere dayanmaktadir.
Ayrintilar igin bkz. Bélim 3.
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etiketlenmistir. Derlemde en fazla yer alan varlik ismi “Kisi” (N= 50.969, %33) etiketidir.

Derlemdeki haberleri etiketlemede en az kullanilan varlik ismi ise “Zaman”dir (N= 1154,

%0,8).

Zaman

Yizde

Tum varlik isimlerinin dagilimi

Konum

Kurum

Sekil 10. Derlemdeki tim varlik isimlerinin dagihmi (%)

Sekil 10’dan da goruldugu gibi derlemdeki haberleri tanimlamada en baskin varlk
isimlerinin “Kisi” (%33, N= 50.969), “Konum” (%29,5, N= 45.608) ve “Kurum” (%22,5,

N= 34.681) oldugu anlasiimaktadir. En az kullanilan varlik isimlerinin ise “Para” (%2,1,

N= 3253), “Ylzde” (%1,8, N= 2789) ve “Zaman” (%0,8, N= 1154) oldugu gorilmustar.
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4.3 DERLEMIN IPTC KONU BASLIKLARINA GORE KATEGORIZASYONU

Etiketleme isleminin ardindan derlemdeki haberler, temel dizey IPTC konu
taksonomisine dayanan 17 konu bashgl altinda gruplanmak istenmis, ancak
siniflamayi1 yapmalari istenilen gazetecilerin ortak gértsu ile derlemde, bu basliklardan
dort tanesinin altinda siniflanacak haber olmadigi belirlenmistir. Gazetecilerin gorusleri
dikkate alinarak derlemdeki haberler konularina en uygun olan 13 IPTC konu bagligi
kullanilarak kategorize edilmistir. BilCol-2005 derleminin olugturulma surecinde haber
kategorizasyonu amaciyla “Olayi ¢agristiracak ve kolayca akilda kalan on kelimeden
az bir cimle ya da kelimeler grubu” olarak tanimlanan (Can ve digerleri, 2007, s. 56)
80 adet haber basligi kullaniimistir. Bu haber basliklari, haber bashdir numaralari ve
IPTC konu bagliklari ile birlikte Ek 1’de detayl olarak sunulmustur. Ayrica haberlerin
IPTC konu basliklarina nasil atandiklari bilgisine Bolum 3’te (s. 30) deginilmistir.
Burada haber basliklarinin dagilimi ile haberlerin IPTC’ye gore dagiiminin birbiriyle
Ortistp ortismedigine bakilmistir. Bu amagla, konu bagliklarina gére kategorizasyon

ile haber sayi ve oranlarina iliskin genel dagihm Tablo 3'te gosterilmektedir.

Tablo 3. Haberlerin IPTC konu basliklarina gére dagilimi

Haber bashg Haber b ']"'i‘be'

IPTC Konu Baghigi dii asgligina
N % N % tisen ortalama

haber sayisi

Ekonomi, isletme ve finans 3 3,8 566 9,7 189
Savas ve karisikliklar 6 7,5 966 16,6 161
Spor 5 6,3 658 11,3 132
Sosyal konular 7 8,8 790 13,5 113
Sug, hukuk ve yargilama 10 12,5 1.088 18,6 109
Siyaset 6 7,5 407 7,0 68
Saghk 5 6,3 322 5,5 64
is yagami 1 1,3 53 0,9 53
Egitim 1 1,3 53 0,9 53
Sanat, kiltir ve magazin 9 11,3 290 5,0 32
Kaza ve felaket 20 25,0 514 8,8 26
Yasam ve ilgi alanlari 4 5,0 80 14 20
Bilim ve teknoloji 3 3,8 47 0,8 16
Toplam 80 100,4 5.834 100,0 73

Not: Bazi toplamlar yuvarlama hatasindan dolayi %100’den farkhdir.

Tablo 3’Un ikinci sttununda, her bir konu basliginin 80 adet haber baslidindan kacar

tanesini igerdigi verilmistir. Ornegin, Bilim ve teknoloji konu basliginda Ug farkh haber
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basligi (haber basligi numaralari sirasiyla; 3, 19 ve 39) bulunmaktadir. Bu konu

basligindaki haber baslik numaralari ve iligkili haber basliklari Tablo 4’te gorilmektedir.

Tablo 4. Bilim ve teknoloji konu bashgindaki haber baslik numarasi ve haber basliklari

Haber bashk < IPTC konu
numarasi Haber baghgi baghgi
3 Koreli bilim adaminin kdk hiicre aragtirmasi sahte Bilim ve teknoloji
19 Bill Gates turkiye'ye geldi Bilim ve teknoloji
39 2005 Nobel Tip Odiilii gastrit ve (lserin bakterilerden kaynaklanmasi  Bilim ve teknoloji

Derlemimizdeki haber dagdilimina bakildiginda, derlemde ¢ok fazla haber bashgdinin
olmasi haber sayisinin da fazla oldugunu géstermemektedir. Tablo 3'ten de géruldagu
Uzere her dort haber basligindan biri Kaza ve felaket ile ilgili olmasina karsin, bu konu
bash@i ile ilgili haberler ¢alistigimiz derlemde %8,8 oraninda yer almaktadir. Derlem
icinde haber sayisi en yuksek olan Sug, hukuk ve yargilama konu baslhgi tim haberler
icinde %19 oraninda temsil edilmigtir. Ote yandan, haber bashgina disen ortalama
haber sayisina gére bakildiginda ortalama 189 haber ile Ekonomi, isletme ve finans

konu bashginin ilk sirayi aldigi gorulmektedir.

Calismada incelenmesi hedeflenen bir diger unsur, etiketleme isleminin ardindan 13
IPTC konu basgligina atanan haberlerde bir konu bashgini tanimlamada yaklasik kag¢
adet etiket kullanildigi ile daha ¢ok ve daha az etiketle etiketlenmis konu basliklarinin
neler oldugudur. Buna yodnelik olarak, konu basliklarina atanmis haberlere iliskin etiket

dagilimi Tablo 5’te sunulmaktadir.



Tablo 5. Varlik isimlerinin IPTC konu basliklarina gére dagilimi

IPTC Konu Kisi Kurum Konum Tarih Zaman Para Yiizde Toplam
Bagliklan N % N % N % N % N % N % N % N %
Sug, hukuk ve

yargilama 12.843 42,0 6.683 21,8 6.354 20,8 3.631 119 167 0,5 831 2,7 97 0,3 30.606 100
Savas ve

kansikhklar 6.466 22,4 4.944 17,1 13.058 45,2 4127 14,3 156 0,5 47 0,2 86 0,3 28.884 100
Spor 7.448 42,4 4.798 27,3 3.408 19,4 1.446 8,2 188 1,1 270 1,5 23 0,1 17.581 100
Sosyal konular 5.038 30,7 3.692 22,5 6.257 38,1 1.039 6,3 101 0,6 177 1,1 131 0,8 16.435 100
Ekonomi,

isletme ve

finans 2.847 18,8 4,459 29,5 3.031 20,0 1.369 9,0 62 0,4 1.155 76 2209 146 15.132 100
Siyaset 5711 43,3 3.142 23,8 3.119 23,6 1.014 7,7 39 0,3 136 1,0 31 0,2 13.192 100
Sanat, kiltiir

ve magazin 4571 51,4 1.666 18,7 1.635 18,4 841 9,4 79 0,9 92 1.0 16 0,2 8.900 100
Saghk 1.436 16,5 1.833 21,1 3.713 42,7 1.127 13,0 134 1,5 338 3,9 111 1,3 8.692 100
Kaza ve felaket 2.371 28,5 1.592 19,1 3.636 43,7 493 5,9 213 2,6 7 0,1 6 0,1 8.318 100
Bilim ve

teknoloji 1.014 41,4 475 19,4 526 21,5 396 16,2 1 0,0 30 1,2 9 0,4 2.451 100
Yasam ve ilgi

alanlari 761 48,2 419 26,5 274 17,3 78 4.9 8 0,5 19 1,2 21 1,3 1.580 100
Egitim 372 23,9 542 34,9 517 33,2 94 6,0 6 0,4 10 0,6 14 0,9 1.555 100
is yasami 91 7,9 436 37,9 80 7,0 366 31,9 0 0,0 141 12,3 35 3,0 1.149 100
Toplam 50.969 - 34.681 - 45.608 - 16.021 - 1.154 - 3.253 - 2.789 - 154.475 -

017
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Tablo 5'te de goéruldigi gibi, derlemdeki toplam etiket sayisi 154.475tir. En fazla
etikete sahip konu bashgi 30.606 etiket ile Sug, hukuk ve yargilama’dir. Bunu 28.884
etiket ile Savas ve karisikliklar konu bashg takip etmektedir. Bilim ve teknoloji konu
basli§i altinda kategorize edilmis haberler toplam 2451 etiket icermektedir. Derlemde
en az etikete sahip konu basliklari ise s yasami (1149 etiket), Egitim (1555 etiket) ile
Yasam ve ilgi alanlarrdir (1580 etiket).

Calismada, derlemdeki haberlerin etiketlenme sayilarinin IPTC konu basliklarina gére
farkhlik gosterip gostermedigi de incelenmistir. Yapilan Kruskal Wallis testi ile
derlemdeki haberlerin etiketlenme sayilarinin IPTC konu basliklarina gére %95 guven
dizeyinde istatistiksel agidan anlaml bir farkliik gdsterdigi bulunmustur (H=351,961,
SD=12, p=0,000). Farkhihdin hangi grup ya da gruplardan kaynaklandigini bulmak igin
Mann-Whitney U testi yapilmistir. Bonferroni dizeltmesi uygulanarak tim etkiler icin
anlamlilik diizeyi 0,004 olarak kabul edilmistir. Ornegin, Bilim ve teknoloji ile is yasami;
Bilim ve teknoloji ile Kaza ve felaket; Bilim ve teknoloji ile Saglik; Bilim ve teknoloji ile
Savas ve Karigikliklar; Bilim ve teknoloji ile Sosyal konular; Bilim ve teknoloji ile Spor;
Bilim ve teknoloji ile Yasam ve ilgi alanlari konu basliklarindaki etiket sayilarinin
birbirinden anlamli dizeyde farkl oldugu goériimustir (Sirasiyla U=558,500, p=0,000,
z=-4,749, r=-0,47; U=6042,500, p=0,000, z=-5,679, r=-0,24; U=5178,000, p=0,000, z=-
3,499, r=-0,18; U=15963,000, p=0,001, z=-3,441, r=-0,11; U=10748,500, p=0,000, z=-
4,858, r=-0,17; U=9203,500, p=0,000, z=-4,643, r=-0,17; U=1236,000, p=0,001, z=-
3,218, r=-0,29). Etki degerleri sadece Bilim ve teknoloji ile is yasami konu
basliklarindaki etiket sayilari arasindaki farkin buyik oldugunu, Bilim ve teknoloji ile
yukarida siralanan diger konu bagliklarinda yer alan etiket sayilari arasindaki farkin
cok buyuk olmadigini gostermektedir. Diger konu basliklarina da ayni sekilde Mann-

Whitney U testi uygulanmis ve benzer bir durum ile karsilagiimistir (bkz. Ek 7).

Arastirma kapsaminda test edilen unsurlardan bir digeri de varlik isimlerinin IPTC konu
basliklarina gére dagiliminin farkhlik gdsterip géstermedigi olmustur. Bunu incelemek
amaciyla Ki-kare testi uygulanmis ve varlik isimlerinin konu bagliklarina goére
dagiliminin %95 glven duzeyinde istatistiksel agcidan anlamli bir farkhlik gostermekte
oldugu tespit edilmistir (x°z2= 35191,857; p= 0,000).

Arastirmamizin hedeflerinden biri de Tablo 5’teki verilere dayanarak, bir konu bagligi
icin hangi varlik isminin daha belirleyici oldugunun saptanmasidir. “Belirleyici etiket”
kavrami ile bir konu basligindaki haberlerin en ¢cok hangi varlik ismi ile etiketlenmis

oldugu yani bu haberlerin tanimlanmasinda ve iceriginin yansitiimasinda en ¢ok hangi
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varlik ismine basvurulmus oldugu bilgisi ifade edilmeye calisilmistir. Her bir konu
basliginda yer alan varlik isimlerinin dagilimini ve oranlarini daha net goérebilmek igin
varlik isimlerinin toplam degerlerini bir arada gosteren radar grafiklere basvurulmustur
(bkz. Sekil 11).



43

rafik ile gésterimi (%)
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Sanat, kiiltiir ve magazin Savas ve karnigikliklar

Sekil 11. Varlik ismi dadilimlarinin radar grafik ile gdsterimi (%) (devam)
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Yasam ve ilgi alanlan

Sekil 11. Varlik ismi dagilimlarinin radar grafik ile gosterimi (%) (devam)

Sekil 11°de yer alan grafikler ile konu basliklarina yonelik varlik isimlerinin dagilimlarini
gOsteren Tablo 5’e gore, “Kisi” etiketinin en belirleyici oldugu konu basliklarinin Bilim ve
teknoloji (%41,4; N= 1014), Sanat, kKiiltiir ve magazin (%51,4; N= 4571), Siyaset
(%43,3; N=5711), Spor (%42,4; N= 7448), Sug, hukuk ve yargilama (%42; N= 12.843)
ile Yasam ve ilgi alanlari (%48,2; N= 761) oldugu anlasiimaktadir. Bu oranlara
bakildiginda, “Kisi” etiketinin en belirleyici oldugu belirtilen konu basliklarindaki degeri
ortalama olarak %45'tir. “Kisi” etiketinin galismamiz kapsaminda kullanilan IPTC konu
basliklarinin yaklasik yarisinda (alti konu bashgi) en belirleyici varlik ismi olmasi dikkat

cekicidir.

Egitim (%34,9; N= 542), Ekonomi, isletme ve finans (%29,5; N= 4459) ile s yasami
(%37,9; N= 436) konu bagliklarinda ise en belirleyici etiket “Kurum” dur. Bu etiketin en
belirleyici oldugu belirtilen konu basliklarindaki degeri ortalama olarak %34’tir.
‘Konum” etiketinin ise Kaza ve felaket (%43,7; N= 3636), Saglik (%42,7; N= 3713),
Savas ve karigikliklar (%45,2; N= 13.058) ile Sosyal konular (%38,1; N= 6257) konu
basliklarinda baskin oldugu goérilmektedir. Bu etiketin en belirleyici oldugu belirtilen
konu basliklari agisindan degeri ise ortalama olarak %42’dir. Derlemin geneline
bakildiginda “Kisi”, “Konum” ve “Kurum” etiketlerinin belirleyici oldugu go6ze
carpmaktadir. Ayrica, “Tarih” ve “Para” etiketlerinin /s yasami konu bashginda ikinci ve
dcuncu derecede belirleyici oldugu gortlmektedir. “Ylzde” etiketinin en fazla 6n plana
ciktigr konu bashdr Ekonomi, isletme ve finans'tir. Bu etiket diger konu basliklarinin

cogunda oldukgca az kullaniimigtir. Diger konu bagliklan ile karsilastirildiginda,
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Ekonomi, isletme ve finans konu basligindaki haberlerin tanimlanmasinda farkli varlik
isimlerinin birbirine daha yakin oranlarda kullanildigi dikkat cekmektedir. Ote yandan,
“Zaman” etiketinin konu basliklarinin higbirinde belirleyici role sahip olmadigi Sekil

11’deki grafiklerden ve Tablo 5’teki verilerden anlasiimaktadir.

Sekil 11°de sunulan radar grafiklerden de anlasilacagi gibi konu basliklarina gére etiket
dagilimlarinin pek ¢cogu derlemin tamamina yonelik etiket dagiimi ile (bkz. Sekil 10)
blylk dl¢iide benzerlik gostermektedir. Konu basliklarina gére etiket dagiliminin genel
etiket dagihmindan farkliik gosterdigi konu bashigi sayisi sinirhdir. Derlemin
genelindeki etiket dagilimi ile derlemin genelinden en belirgin farkhlik gbsteren konu
basliklarinin etiket dagilimini daha net gérebilmek icin Sekil 12°’de yer alan ¢izgi grafik

hazirlanmistir.



Konu basliklarina goére etiket dagilimi

Kigi Kurum Konum Tarih Zaman Para Yuzde
==¢=Suc, hukuk ve yargilama O~ Savas ve karigikliklar === Spor == Sosyal konular
==ie=Ekonomi, isletme ve finans =@ Siyaset === Sanat, kiltlir ve magazin == Saghk
Kaza ve felaket ==¢==Bilim ve teknoloji ={i=Yagsam ve ilgi alanlari e EGitim
=[5 yasami ==T({m IPTC

Sekil 12. Tim konu basliklarindaki etiketler ile derlemdeki tim etiketlerin karsilastiriimasi (%)

Ly
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Sekil 12de de gérildugu gibi /s yasami ile Ekonomi, isletme ve finans konu
basliklarindaki etiket dagilimi derlemin genelindeki etiket dagihmindan farkh oldugu
dikkat cekmektedir. ilgili IPTC konu bashiginin haber sayisi en fazla konu
basliklarindan bir tanesi oldugu dusunildiginde (bkz. Tablo 3) bu farkhhgin haber
sayllariyla iligkili olmayip, BilCol-2005 derlemindeki haberlerin karakteristigine ve

icerigine bagl oldugu anlasiimaktadir.

4.4. TEKIL ETIKETLER

Etiketleme islemi esnasinda haberlerin yedi farkli varlik ismi ile etiketlendigi daha dnce
belirtiimisti. Buna godre, haberlerde ayni varlik isimlerinin ne oranda tekrar ettigi calisma
kapsaminda merak edilen bir diger unsur olmustur. Buradan yola c¢ikilarak, haberlerde
gecen tekil etiket sayilari ve oranlari incelenmistir. Tekil etiket olarak ifade edilmek

istenen, bir haberde kag farkli varlik ismi oldugu bilgisidir.

Ornegin Sekil 13'te yer alan “Faiz yarisina Vakifbank da katildi” baglikli haberde varlik
isimlerinin dagilimi su sekildedir: 6 kurum (2 tane Akbank, 2 tane is Bankasi, 2 tane
Vakifbank), 2 yluzde (2 tane yuzde 1.35) ve bir tarih (Cuma). Bu 6rnekte tekil etiket
sayisi 5 (Akbank, is bankasi, Vakifbank, 1.35, Cuma), tekil varlik ismi sayisi 3’tiir

(kurum, yizde, tarih).

<organization>Akbank</organization> ve <organization>Is
Bankas'ninElolganizations konut kredisi faizlerini <percentage>yiizde
1.35'e</percentage> indirmelerinin ardindan bankalar arasinda hizlanan
faiz diisiirme yarisina Eolganizations \ ak fbankElorganization=ida
katild. EOIganizatons\ ak foank, Elolganizations 20 yila kadar vadede

konut kredisi faiz oranlarini <percentage>ytizde 1.35</percentage>
olarak belirledi. Piyasa hareketlendi €datesCuma<idate= giini
<organization>Akbank</organization> ve <organization> i
Bankas!'ninEloIganizations konut kredi faizlerinde yaptigi indirim kredi
pazarini hareketlendirdi....

Sekil 13. Tekil etiket gosterimi
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Bu bilgilerden yola cikilarak Tablo 6'da haberlerde gegen toplam etiket sayilari ile

toplam tekil etiket sayilari ve oranlari degerlendirilmistir.

Tablo 6. Konu bagliklarina gore tekil etiket degerleri

Haberlerde Haberlerde gecen Haberlerde
IPTC Konu Bashgi gecen toplam toplam tekil etiket  gegen tekil etiket
_ etiket sayisi sayisl orani (%)
Is yasami 1.149 776 67,5
Egitim 1.555 1.037 66,7
Kaza ve felaket 8.318 5.241 63,0
Sosyal konular 16.435 9.872 60,1
Yagam ve ilgi alanlar 1.580 933 59,1
Bilim ve teknoloji 2.451 1.421 58,0
Saglik 8.692 4.839 55,7
Ekonomi, igletme ve finans 15.132 8.316 55,0
Sanat, kiltir ve magazin 8.900 4.823 54,2
Sug, hukuk ve yargilama 30.606 15.809 51,7
Spor 17.581 8.533 48,5
Savas ve karisgikliklar 28.884 13.735 47,6
Siyaset 13.192 6.273 47,6
Ortalama 11.883 6.278 56,5

Tablo 6’da sunulan tekil etiket oranlarina bakildiginda, tekil etiket orani en fazla olan
konu basligi %67,5 ile is Yasamrdir. Bu konu basligini %66,7’lik oranla Egitim konu
bashgi takip etmektedir. Tablo 3’te her bir konu bashdina disen ortalama haber sayisi
449 iken bahsi gegen Is yasami ve Egitim konu basliklari 53’er haber icerdigi
gorulmektedir. Bu durum belirtilen konu basligindaki haberlerin daha farkli ifadeler

kullanilarak olusturuldugu konusunda ipucu vermektedir.

Tekil etiketlenme orani en az olan konu basliklari Savas ve karigikliklar (%47,6),
Siyaset (%47,6) ve Spor (%48,5)dur. Konu basliklarindaki tekil etiket dagilimlari
incelendiginde, Savas ve karisikliklar, Siyaset ve Spor konularindaki haberlerde gegen
kelimelerin %50’den fazlasinin iki veya daha fazla kez etiketlendigi goérulmektedir. Bu
durum, bu konu basliklarinin varlk isimlerine karsilik gelebilecek olan daha az sayida

kelime ile tanimlanabildigini dugundirmektedir.

' Bu oran, haberlerde gegen tekil etiket orani (%) siitununda yer alan oranlarin ortalamasidir.
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4.5. EN FAZLA ETIKETLENEN KELIMELER VE KONU BASLIKLARINA GORE
DAGILIMLARI

Onceki bélimlerde de belirtildigi gibi BilCol-2005 derlemi, bes ayri Tirkge haber
kaynaginda gecen 2005 yilina ait gundemi temsil eden haberlerden olusan bir
derlemdir. Bu durumda etiketli ifadelerin haberlerin toplandi§i zaman araliina ait
gundemi yansitmada etkili olup olmadigini incelemek amaciyla derlemde ve konu
basliklar altinda en sik etiketlenen kelimeler degerlendirilmigtir. Buna yonelik olarak,
Sekil 14’'te tum derlemde en sik gecen etiketlenmig ilk 10 kelimenin dagihmi ve

etiketlendikleri varlik isimleri verilmektedir.

Tum derlemde en sik gegen etiketli kelimelerin dagilimi
5000 - 4.661

Gegis sikligi

En sik gegen ilk 10 etiketli kelime ve varlik isimleri

Sekil 14. Tim derlemde gegen etiketli kelimelerin dagihmi

Sekil 14’e gore, derlemde en sik gegen etiketlenmis kelime “tUrkiye”dir (N= 4661).
Bunu “istanbul” (N= 2384) kelimesi takip etmektedir. Derlemde sik gegen etiketlenmis
diger kelimeler ise “londra” (N= 2164), “semdinli” (N= 1541), “chp” (N= 1382), “yucel
askin” (N= 1345), “ingiltere” (1269), “van” (N= 1176), “fransa” (N= 1121) ve “2005” (N=
1062)’tir. Varlik isimleri agisindan bakildiginda, en sik etiketlenen kelimeler igin

“Konum?”, “Kurum”, “Kisi” ve “Tarih” etiketlerinin 6n planda oldugu gbéze ¢arpmaktadir.
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Burada ortaya konan kelimelere ait varlik isimlerinin dagilimi ile Tablo 2 ve $Sekil 10°’da

verilmis olan tiim derlemde gecen etiketlerin dagilimi birbiriyle érttismektedir.

Analizlerin gercgeklestirildigi haber derleminin Turkiye'ye ait haber kaynaklarindan
saglanmis olmasi ve ¢ogunlukla Turkiye ile ilgili haberler icermesinden o6tirt “turkiye”
kelimesinin derlemde en sik gegen etiketli kelime olmasi normal olarak gérilmektedir.
Ote yandan, derlemde gecis sikhigi acisindan onuncu sirada yer alan “Tarih” etiketli
“2005” ifadesinin sik gecenler arasinda yer almasinin nedeni, derlemde yer alan
haberlerin tamaminin 2005 yilina ait haberlerden toparlanmis olmasindan

kaynaklanmaktadir.

Derlemde en sik gecgen etiketlenmis kelimelerin siralamasi incelendikten sonra biraz
daha detaya inilerek ayni degerlendirme konu basligi bazinda da gercgeklestiriimistir.
Tablo 7'de her bir konu bashgi altinda gecen en sik etiketlenmis ilk 10 kelimenin

dagihmi verilmigtir.



Tablo 7. Konu basgliklarina gore en sik gegen ilk 10 etiketli kelime

Ekonomi, isletme ve

Sanat, kiiltiir ve

Bilim ve teknoloji Egitim finans is yagami Kaza ve felaket Saglk magazin
Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N
nobel 172 huseyin celik 129 onur air 813 tbmm 60 atina 250 turkiye 693 deniz baykal 387
erdogan 142 yok 104 turkiye 732 ocak 59 istanbul 200 ab 230 bulent ersoy 346
turkiye 108 tbmm 61 hollanda 613 1991 58 yunanistan 159 manyas 225 ata turk 278
bill gates 100 turkiye 46 sener 522 15 56 zeytinburnu 143 romanya 214 attila ilhan 264
abd 97 usak 34 almanya 324 2005 40 kibris 127 ekim 213 turkiye 239
2005 59 tekirdag 33 2005 166 emekli sandigi 27 ankara 102 2005 145 istanbul 202

plan ve bitce
microsoft 50 burdur 31 cansizlar 156 komisyonu 26 gaziantep 101 kiziksa 140 chp 180
hwang 42 gorum 31 yildirm 151 genel kurul 23 irak 93 balikesir 133 kog 141
ingiltere 26 kirgehir 29 ziraat bankasi 144 sali 23 gller 85 saglik bakanligi 103 melih kibar 120
tarim ve koyisleri
marshall 25 ordu 29 istanbul 136 subat 22 maslak 81 bakanligi 100 devlet tiyatrolani 115
Savas ve
karisikhiklar Siyaset Sosyal konular Spor Sug, hukuk ve yargilama Yasam ve ilgi alanlari

Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N

londra 2.075 kemal dervig 889 malatya 807 turkiye 746 ylcel agkin 2.203 ozer glirbiz 200
mustafa
semdinli 1.526 sarigul 791 fransa 659 fenerbahge 652 saddam hiseyin 1.124 sibel deniz 102
yahya murat
ingiltere 941 chp 648 istanbul 606 izmir 358 demirel 1.051 hiseyin deniz 84
van yuzincu yil
hakkari 751 turkiye 581 paris 506 ispanya 227 Universitesi 876 izmir 63
11 555 deniz baykal 417 turkiye 326 2005 207 istanbul 736 central hospital 47
misir 454 yunanistan 305 gocuk yuvasi 287 galatasaray 186 turkiye 653 akp 38
yuksekova 448 fahd 296 cubukcu 193 universiade 172 yok 478 saglik bakanlidi 34
tarkiye 441 ydk 271 yorgancioglu 148 bulgaristan 170 irak 436 turkiye 28
abd 410 irak 186 aa 143 litvanya 169 egebank 354 sarikamig 22
nermin
2003 384 erbakan 186 tekel 136 daum 164 bulgaristan 263 aynur arslan 18

4]
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Tablo 7’ye gore, derlemde en sik gecgen etiketli kelime olan “tirkiye”, Saglik (N= 693)
ve Spor (N= 746) konu basliklarinda da en sik gecen etiketli kelime olmanin yani sira
Ekonomi, isletme ve finans (N= 732) konu basliginda ikinci, Bilim ve teknoloji (N= 108)
konusunda ucglncu, Siyaset (N= 581) konu bashdinda dérdincl, Sanat, kiiltir ve
magazin (N= 239) konu bashdinda ise en sik gecen etiketli besinci kelime
durumundadir. Sekil 14’te “turkiye” kelimesi i¢in yaptigimiz degerlendirme bu kisim igin
de gecerlidir. Bu kelimenin konu basliklarinin pek ¢ogunda sik etiketlenen kelime olma

nedeni haberlerin Tarkiye'ye ait haberlerden saglanmis olmasindan kaynaklanmistir.

Derlemde en sik gecen ikinci kelime olan “istanbul” ise Kaza ve felaket (N= 200) konu
basliginda ikinci, Sosyal konular (N= 606) konu bashginda Uclincl, Sug, hukuk ve
yargilama (N= 736) konu basliklarinda besinci, Sanat, kiiltiir ve magazin (N= 202) konu
basliginda altinci, Ekonomi, isletme ve finans (N= 136) konu bashginda ise onuncu

sirada en sik gegen kelimedir.

Tablo 7’deki her bir konu bashginda en sik gecen etiketli kelimeler daha detayli
incelendiginde, yukarida bahsi gecen kelimelerin disinda ilk 10 siradaki diger
kelimelerin de haberlerin ait olduklari zaman araliginda yasanan olaylar hakkinda fikir
verdigi anlasiimaktadir. Ornegin, Savas ve karisikliklar konu bashginda en sik gecen
etiketli kelimelerden “londra” sadece bu konu basliginda 6n siralarda yer almaktadir.
Bunun nedeni, haberin saglandigi ddnemde Londra metrosunda bir patlama meydana
gelmis olmasi ve yasanan patlama ile ilgili haberlerin s6z konusu dénemde yogunlukta
olmasidir. Bununla iligkili olarak “ingiltere” kelimesi de Savas ve karigikliklar konu
basliginda Uglncl sirada yer almaktadir. Benzer sekilde, sadece Ekonomi, isletme ve
finans konu basliginda gegen ve bu konu baslginda ilk sirada yer alan “onur air”
kelimesinin sik gec¢cmesinin nedeni, o dénemde Onur Air havayolu firmasinin
Avrupa’nin bazi Ulkelerinde inis kalkisinin yasaklanmasi sonucu bununla ilgili ortaya
¢ikan haber sayisinin artmasidir. Bir diger belirgin érnek ise Sug, hukuk ve yargilama
konu basliginda yer almaktadir. Bu konu bashgdinda sik gegen kelimelere bakildiginda
“yucel askin”, ve “van ylzuncu yil Universitesi’ ifadelerinin birbiriyle iligkili oldugu
gorulmektedir. O donemde Van Yizinci Yil Universitesi Rektérl Yicel Askin’in
tutuklanmasi ile ilgili haberlerin gindeme gelmesi Sug¢, hukuk ve yargilama konu

basliginda buna iligkin kelimelerin 6n planda olmasini saglamaktadir.

Ote yandan, her bir konu basliginda en sik gecgen etiketli ilk kelimelerin IPTC konu
basligindaki gecis sikliklari ile derlemdeki gegis sikliklari incelenerek, bu kelimelerin ait

olduklari konu basghgi igin ne oranda ayirt edici olduklari da belirlenmeye ¢alisiimigtir.
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Ayirt edicilik kavrami ile ifade edilmek istenen, bir kelimenin ilgili konu bashginda
gecme sikligi (terim sikhgi) yluksek ve derlemdeki diger konu basliklarinda gegme
sikhi@r dusukse, o kelimenin ayirt edici 6zelliginin yiksek oldugudur (Tonta, Bitirim ve
Sever, 2002, s. 17). Bir bagka deyisle, bir konu basliginda sik gecen kelime derlemdeki
diger konu basliklarinda da sik gecgiyorsa o kelimenin ilgili konu bashgi icin ayirt
ediciligi dusuktir. Buradan yola c¢ikilarak kelimelerin IPTC konu basliklarinda gegis
sikliklari derlemde gecis sikliklarina béltinerek her bir kelimenin ilgili konu basghgi igin
agirligr belirlenmistir. Kelimelerin agirhgr 0 ile 1 arasinda yer almaktadir. Kelimenin
agirligr 1’e yaklastikca o kelimenin ilgili konu baghgi igin ayirt ediciligi artarken, agirlik

0’a yaklastikga kelimenin ilgili konu baghgi icin ayirt ediciligi azalmaktadir.

Tablo 8. Her konu bagligi igin en sik gegen etiketli kelimelerin sikliklari ve siralamalari

IPTC konu IPTC konu Derlemdeki
baslhigindaen Varlk baslginda Derlemde * egGi
IPTC Konu Bashgi $h9 arlic basliging gegis D gecls
sik gegen ismi gecis 2 sikhgi
; o sikhgi

kelime sikhigi siralamasi

Ekonomi, igletme ve finans “‘onur air”  kurum 813 813 1,00 17
Bilim ve teknoloji “nobel”  kurum 172 172 1,00 130
Siyaset “kemal dervig” kisi 889 893 0,99 5
Sug, hukuk ve yargilama “ylcel agkin” kisi 2.203 2.238 0,98 6
Sosyal Konular “malatya” konum 807 839 0,96 16
Savas ve karisikliklar ‘londra” konum 2.075 2.164 0,96 3
Yasam ve ilgi alanlari “6zer glrbluz” kisi 200 245 0,82 154
Kaza ve felaket “atina” konum 250 379 0,66 52
Sanat, kiltiir ve magazin “deniz baykal” kisi 387 747 0,52 20
Egitim “hiseyin gelik” kisi 129 257 0,50 32
Spor “turkiye” konum 746 4659 0,16 1
Saghk “turkiye” konum 693 4659 0,15 1
is yagami ‘tbmm”  kurum 60 427 0,14 102

D= IPTC konu bashginda gegis sikli§i/ Derlemde gecis siklig

Tablo 8'de her konu bagligi icin en sik etiketlenen kelimelerin ilgili konu bashgdinda ve
derlemde gecis sikliklar ile siralamasi verilmis ve veriler kelimelerin IPTC konu

basliklarinda gegis sikliklarinin derlemde gecis sikliklarina oranina gére siralanmigtir.

Her bir konu bashginda en fazla etiketlenmis kelimelerin o konu basligi igin ayirt edici
olup olmadigina bakildiginda Ekonomi, isletme ve finans (D= 1,00), Bilim ve teknoloji
(D= 1,00), Siyaset (D= 0,99), Su¢, hukuk ve yargilama (D= 0,98), Sosyal Konular ile
(D= 0,96) Savas ve karigikliklar (D= 0,96) konu basliklarinin derlemin genelinden daha

farkli (daha kendine has) kelimelerle etiketlenme egiliminde oldugu gérulmektedir.
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Ekonomi, isletme ve finans konu bashginda en sik gecen kelime olan “onur air” (N=
813) sadece bu konu bashgl altindaki haberlerde yer almakta, diger konu
basliklarindaki haberlerin hicbirinde gegmemektedir. Bu durum “onur air” kelimesinin
derlemin olusturuldugu dénem géz onlnde bulunduruldugunda Ekonomi, isletme ve
finans konu bashgi igin ayirt edici 6zelliginin oldugunu géstermektedir. Benzer sekilde
Bilim ve teknoloji konu basligindaki haberlerde en sik gegen “nobel” (N= 172) kelimesi
derlemin geneli g6z dnlne alindijinda sadece bu konu bashgdinda yer alan haberlerde
gecmektedir. Dolayisiyla bu kelime de derlem kapsaminda degerlendirildiginde Bilim

ve teknoloji konu baslhigi igin ayirt edici 6zellige sahiptir.

Derlemin geneline bakildiginda, yaklasik her yedi “tbmm” kelimesinden birinin is
yasami konu basligina ait haberlerden geldigi soylenebilir. Dolayisiyla, derlemin
genelinde farkli basliklarda da yer aldigi icin, “Kurum” etiketiyle etiketlenmis “tbmm”

kelimesinin bu konu bashgi icin ayirt ediciligi dusuktur (D= 0,14).

“tarkiye” kelimesi, hem Spor (N= 746) hem Saglk (N= 693) konu baslginda en sik
gecen kelimedir. Bununla birlikte s6z konusu kelimenin derlemin genelinde de (N=
4659) en sik gecen kelime oldugu daha 6énce vurgulanmisti. Bu durum “tirkiye”
kelimesinin ne bu konu basliklari icin ne de derlemin geneli icin ayirt edici 6zellige

sahip olmadigini ortaya koymaktadir (Spor D= 0,16; Saghk D= 0,15).

Etiketli kelimelere iligkin incelenen bir diger unsur, haberlerde gecen ortalama kelime
sayilari ile ortalama etiket sayilari olmustur (bkz. Tablo 9). Bu incelemenin neticesinde,
haber metinlerinin uzun ya da kisa olusunun etiketleme durumunu nasil etkilediginin

ortaya konmasi amaglanmistir.
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Tablo 9. Konu bagliklarina gore ortalama etiketleme degerleri

Haberde Haberlerde
gegen Std gegen Std
IPTC Konu Bashgi ortalama Min. Maks. X ortalama Min. Maks. :
! Sapma . Sapma
kelime etiket
sayisi sayisi
Bilim ve teknoloji 342 39 1.879 404 52 4 448 72
Egitim 254 30 576 155 29 3 77 15
Ekonomi, igletme ve
finans 277 4  4.386 287 27 1 515 30
is yasami 225 91 433 132 22 9 21 5
Kaza ve felaket 162 14  1.239 144 16 1 182 15
Saglik 257 6 4.547 339 27 1 776 49
Sanat, kultur ve
magazin 258 21 1.834 242 31 8 292 31
Savas ve karisikliklar 223 5 3.903 265 30 1 2227 83
Siyaset 240 16  3.950 280 32 1 497 35
Sosyal konular 230 15 4.361 325 21 1 272 25
Spor 173 16 2.146 199 27 1 3.480 138
Sug, hukuk ve
yargilama 248 4 1.809 260 28 1 451 27
Yasam ve ilgi alanlari 254 33 672 151 20 5 60 12
Ortalama 242 23 2441 245 28 2 715 41

Tablo 9'a gére, Spor konu baghgindaki haberler en kisa metne sahip niteliktedir. Ote
yandan, Spor konu basliginin, haberlerde gegen ortalama etiket sayisi agisindan
bakildiginda diger konu basgliklarina kiyasla en yuksek dedere (N= 3480) ulastigi
gOrulmektedir. Bu durum, Spor konu basligindaki haberlerin kisa metne sahip olmasina
ragmen bu metinlerde yer alan kelimelerin buyuk cogunlugunun varlk isimleri ile

etiketlenmeye uygun olabilecegini géstermektedir.

Bilim ve teknoloji konu baslhdi hem haberde gecen ortalama kelime sayisi agisindan
(N=342) hem de haberde geg¢en ortalama etiket sayisi (N= 52) agisindan ilk siradadir.
Haberde gecgen ortalama kelime sayisi agisindan ikinci sirada Ekonomi, igletme ve
finans (N= 277) yer almaktadir. Bu konu basliklarindaki haberlerin aktariminda varhk

isimleri tarafindan nitelenebilen daha fazla sayida kelime kullanildigi sdylenebilir.

Kaza ve felaket konu bashdi hem haberde gegen ortalama kelime sayisi (N= 162)
acisindan hem de haberde gecen ortalama etiket sayisi (N= 16) acisindan en disik
sikliklara sahiptir. Buna dayanarak, Kaza ve felaket konu bashginda yer alan haberlerin

varlik isimlerine karsilik gelecek daha az sayida kelime ile ifade edildigi sdylenebilir.
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4.6. ETIKETSIZ KELIMELER VE KONU BASLIKLARINA GORE DAGILIMLARI

Calisma kapsaminda analiz edilen bir baska unsur etiketsiz kelimelerdir. Etiketsiz
kelimeler, bir haber metninde etiketli kelimeler ¢ikarildiktan sonra kalan kelimelerdir ve
bu kelimelerin haberlerde “NE” sorusuna yanit verdigi kabul edilmektedir. Bu
dogrultuda derlemdeki etiketsiz kelimeler incelenerek konu basgliklarini tanimlamada
etkili olup olmadiklari degerlendiriimeye calisiimistir. Derlemin etiketsiz kisminda yer
alan “ve, ile, degil, de, da, var, yok, icin, dolay’” gibi durma listesi olarak kabul

edilebilecek ifadeler ayiklanmigtir.

Calismanin veri setini olusturan haberlerde toplam 847.199 etiketsiz kelime
bulunmaktadir. Bu kelimelerin konu basliklarina gére dagilimina ait oranlar Tablo 10'da

sunulmaktadir.

Tablo 10. Etiketsiz kelimelerin dagilimi

“NE” sorusuna karsilik

Toplam Etiketli  gelen etiketsiz kelime

IPTC konu basliklari kelime kelime dagilimi

sayisl sayisi N %
Sosyal konular 152.290 16.435 135.855 89,2
Yasam ve ilgi alanlari 14.498 1.580 12.918 89,1
is yasami 8.324 1.149 7.175 86,2
Kaza ve felaket 60.099 8.318 51.781 86,2
Ekonomi, isletme ve finans 108.623 15.132 93.491 86,1
Egitim 10.513 1.555 8.958 85,2
Sanat, kltir ve magazin 59.693 8.900 50.793 85,1
Saghk 57.706 8.692 49.014 84,9
Sug, hukuk ve yargilama 201.742 30.606 171.136 84,8
Siyaset 78.671 13.192 65.479 83,2
Savas ve karisikliklar 153.408 28.884 124.524 81,2
Bilim ve teknoloji 12.321 2.451 9.870 80,1
Spor 83.786 17.581 66.205 79,0
Toplam 1.001.674 154.475 847.199 84,6

Tablo 10’daki veriler “NE” sorusuna karsilik gelen etiketsiz kelime oranlarina gore
siralanmistir. Derlemde en fazla etiketsiz kelime igceren konu bashdi Sosyal konular

(%89,2)'dir. Etiketsiz kelime orani en duguk konu bagligi ise Spor (%79)’dur.

Etiketleme oraninin haber metinlerinin uzunluguna bagl olmadigi Tablo 10’da yer alan

ornegin is yasami ile Kaza ve felaket konu basliklarina ait oranlardan (her ikisi igin de
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etiketlenmemis kelimelerin haberlerde gecgen kelimelere orani %86,2) anlasiimaktadir.
Kaza ve felaket konu baghgindaki haberlerde yer alan kelime sayisi is yasami konu
basli§i altindakilerden yaklasik yedi kat fazla olmasina ragmen etiketleme oraninin
birbiri ile ayni oldugu goérilmektedir. Tablonun geneli igin bakildiginda tim konu
basliklari i¢cin de benzer bir durumun s6z konusu oldugu, toplam kelime oranlari
birbirlerinden ¢ok farkli olmasina ragmen bunlarin etiketlenme oranlarinin birbirlerine
yakin oldugu anlasiimaktadir. Konu basgliklari altinda yer alan haberlerdeki etiketsiz
kelime oranlarinin birbirine yakin olusu, haberler metinlerinin kisa ya da uzun
olmasinin haberlerin daha fazla varlik ismi ile tanimlanmasina bir etkisi olmadigini

disindirmektedir.

Tablo 11’de her bir konu basligindaki etiketsiz kelimelerin %33’luk ve %50’lik
dagihmlarina bakilarak konu basliklarina gore, etiketlenmemis kelimelerin ilgili konu
basligindaki yogunlugu ortaya konmaya calisiimistir. Bu tablodaki ylzdelik dilimler
hesaplanirken farkli/tekil etiketsiz kelimelerin sayisi dikkate alinmistir. Bu kelimelerin
gegcis sikliklar toplandiginda yukaridaki tabloda verilmis olan toplam kelime sayilarina

ulasiimaktadir.

Tablo 11. Konu basgliklarina gore etiketsiz metinde gegen kelimelerin oranlari

%33 %50 %100
IPTC Konu Basliklari N % N % N
Sug, hukuk ve yargilama 229 1,2 615 3,3 18.452
Sosyal konular 213 1,3 542 3,2 16.753
Savas ve karisikliklar 168 1,1 501 3,3 15.008
Ekonomi, isletme ve finans 124 10 404 33 12.120
Sanat, kultiir ve magazin 355 3,1 924 8,2 11.320
Siyaset 144 1,4 428 4.1 10.459
Spor 116 1,2 343 37 9.336
Saglik 99 12 354 472 8.435
Kaza ve felaket 122 1,6 358 4,6 7.803
Yasam ve ilgi alanlari 107 3,0 289 8,1 3.554
Bilim ve teknoloji 156 4.8 419 12,8 3.261
Egitim 39 1,8 164 75 2.178
is yagami 36 2,2 114 6,9 1.648

Tablo 11’deki verilere gore, derlemde bulunan etiketsiz metinde 18.452 kelime ile en
fazla kelime iceren konu basghgi Sug¢, hukuk ve yargilama’dir. Bu konu baghgindaki
haberlerin Ggte biri 229 (konu basligi icindeki orani %1,24) farkh etiketsiz kelime ile
yarisi ise 615 (konu baghgi icindeki orani %3,33) birbirinden farkh (tekil) etiketsiz

kelime ile tanimlanmaktadir. Benzer sekilde Sosyal konular (N= 16.753), Savas ve
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karisikliklar (N= 15.008) ile Ekonomi, isletme finans (N= 12.120) konu basliklarinda yer
alan haberlerin de yarisi toplam tekil etiketsiz kelime sayisinin yaklasik %3,3’luk kismi
ile temsil edilmektedir. Tablodan da goérildiga gibi az sayidaki etiketlenmemis
kelimenin konu bashg icindeki agirhgi geri kalan ¢cogunluga oranla daha fazladir. Bu
durum, konu bagliklari altinda yer alan haberlerin ¢ogunlukla belirli bir grup etiketsiz
kelime ile ifade edildigini ortaya koymaktadir. Bir baska deyisle, haberlerin
tanimlanmasinda haberlerde gecen etiketsiz kelimelerin tamamina bakmak yerine, bu
kelimelerin yogunluk olusturdugu yuzdelik dilimdekileri dikkate almak daha anlaml

gorianmektedir.

Etiketsiz kelimelerin konu basliklarina gére dagihmlarina daha yakindan bakmak ve
etiketli ifadelerle ne kadar ortlstiklerini ortaya koymak amaciyla her bir konu

basliginda en sik gegen ilk 10 kelime Tablo 12°de sunulmustur.



Tablo 12. Konu basliklarina gére etiketsiz metinde en sik gegen ilk 10 kelime

TB;IL'rzT:)I\:)?i Egitim Eko\r)grf?rl],g]lgtme is yagami Kaza ve felaket Saglik s\,ln;t;g:;ﬁr
Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N
odal 276 Universite 511 kredi 3.238 derece 258 ucak 1.317 kus 1.859 sanatgi 385
yil 94 yeni 172 konut 2.418 memur 220 kisi 867 grip 1.540 bakan 302
bakan 79 tasari 157 faiz 1.931 aylik 197 kaza 683 hayvan 892 tark 300
adam 68 bilim 155 yil 1.305 is 126 patlama 665 hastalik 625 yasal 296
bilim 61 yuksekokul 139 banka 1.155 tasari 123 yolcu 538 tavuk 435 is 253
bilgi 57 fakdlte 114 ugus 546 yasa 106 is 346 insan 402 blyik 220
konu 52 bakan 99 aylik 340 yetim 86 rum 341 kanath 367 galisan 211
bilgisayar 44 enstitl 73 vadeli 330 bag-kur 75 aciklama 333 vaka 346 kaltar 203
blylk 40 meslek 72 yasak 301 maas 75 yasal 256 kiimes 344 madiar 189
vatandas 38 milli 64 artis 298 emekli 61 Ipg 236 bebek 267 sahne 132

anghikiar Siyaset Sosyal konular Spor ve yargilama gt tanian
Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N Kelime N
saldiri 2.593 baskan 541 raki 2.173 mag 1.016 rektor 1.967 bebek 374
terdr 1.119 bakan 499 sahte 1.642 takim 952 mahkeme 1.260 anne 168
bomba 885 parti 492 kisi 1.199 oyun 909 dr 1.169 gebelik 151
bakan 860 Ulke 469 polis 901 madalya 684 yil 1.168 dodum 143
yasal 813 bagkanlik 462 alkol 574 sporcu 542 prof 1.105 yediz 141
metro 793 kurul 456 siddet 420 milli 534 ceza 934 yas 124
glvenlik 640 kral 344 g6zalti 415 spor 457 ifade 775 sag 122
ingiliz 558 kalkinma 338 bakan 355 yarig 402 hakkinda 732 tedavi 69
olay 379 turk 333 olay 352 konu 356 soru 709 sorusturma 68
gozalti 366 dinya 284 metil 342 kilo 335 hapis 679 Olim 66

09
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Tablo 12°deki verilere bakildiginda etiketsiz metinde en sik gecen ilk 10 kelimenin ilgili
konu basligi hakkinda blyiik élglide ipucu verdigi gérilmektedir. Ornegin, Bilim ve
teknoloji konu bashginda “6dul” kelimesi en sik (N= 276) gecen kelimedir. Bu durum
szl edilen konu bashginda en sik gecgen etiketli kelime olan “nobel” ile iligkilidir (bkz.
Tablo 7).

Egitim konu bashginda ise “lUniversite” kelimesi en sik (N= 511) gecen kelimedir. Bunu

” “ ” “

takiben, “tasari”, “bilim”, “yuksekokul”, “fakilte” gibi kelimelerin sik gecen kelimeler
olmasi bu kelimelerin, etiketlenmemis olsalar dahi, ilgili haberlerin Egitim konusunda

oldugu hakkinda fikir verdigi gértlmektedir.

LT [ T]

Saglik konu basliginda en sik gegen kelimelere bakildiginda, “kus”, “grip”, “hayvan”,
“hastalik”, “tavuk” gibi kelimelerin ilk siralarda yer aldigi gorilmektedir. Bu durumun
blylk o6lclide haberlerin saglandigi zaman diliminin Turkiye'de kus gribi salgininin
patlak verdigi doneme rastlamasiyla iligkili oldugu dusUnulmustar. Benzer durum,
Savas ve karisikliklar konu bashdinda en sik gecen etiketsiz kelimelerin, tipki etiketli
kelimelerde oldugu gibi, o donemde Londra metrosunda yasanan patlamayla iligkili
olusu, Sosyal konular konu basliginda sik gecen etiketsiz kelimelerin ise o dénemde
sahte raki operasyonlarinin gindeme gelmesiyle paralellik gostermesi ile belirgin

sekilde ortaya ¢ikmaktadir.

4.7. TARTISMA VE YORUM

Calismanin temel aragtirma sorularini yanitlamak i¢in kullanilan derlem 5834 haberden
olusmaktadir. Veri setini olusturan haberler “Kisi”, “Konum”, “Kurum”, “Tarih”, “Para”,
“Yuzde” ve “Zaman” olmak Uzere yedi farkli varlik ismi ile etiketlenmistir. Haberlerin
tamaminda toplam 154.475 kelime varlik isimleri ile tanimlanmisg, bir bagka deyisle

etiketlenmistir. Ayrica, haberlerde toplam 847.199 etiketsiz kelime bulunmaktadir.

Calisma kapsamindaki temel arastirma sorularina yonelik elde edilen yanitlar sunlar

olmustur:

Derlemdeki haberlerin etiketlenmesinde en baskin ve en pasif varlik isimlerinin
belirlenmesine ydnelik analizler, derlemde en fazla “Kisi”, en az ise “Zaman” etiketi
kullanildigina yonelik tahminimizi dogrulamistir. Gazetecilik agisindan bakildiginda,
haber yazimindaki 5N1K (Ne, Nerede, Ne zaman, Nasil, Neden, Kim) kurali

cercevesinde Ozellikle “Kim” ve “Ne” sorularinin 6énemli oldugu, haber okurlari
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acisindan ilk dikkat ¢geken unsurlarin “Kim ne yapti?”, “Ne oldu?” gibi sorularin yaniti
oldugu, bu nedenle de bir haberde d6nceligin “Kim” ve “Ne” sorularini yanitlayacak
ifadelere verilmesi gerektigi vurgulanmaktadir (MEGEP, 2007). Bu c¢ergevede
degerlendirildiginde, derlemimizdeki varlik isimlerinde de bu durumu destekler bir

dagilim goriimustar.

Bulgular, etiketlenme oraninin haber metinlerinin igerdigi toplam kelime sayisina bagli
olmadigini goéstermistir (bkz. Tablo 10). Bir konu baghgdindaki haberlerin icerigini
yansitmada en ¢ok hangi varlik isimlerinin én plana ¢iktiginin anlasilabilmesi igin, her
bir konu basliginda yer alan etiketlerin dagilimi ve oranlari incelenmig, Bilim ve
teknoloji, Sanat, kiiltiir ve magazin, Siyaset, Spor, Sug, hukuk ve yargilama ile Yagsam
ve ilgi alanlari bagliklari igcin en belirleyici etiketin “Kisi” oldugu anlasiimistir. Bu durum,
s6zu edilen konu bagliklarinda kigilere yonelik haberlerin daha fazla yer aldigi yénunde
ipucu vermektedir. Bu konu basgliklarinda “Kisi” isimlerinin én plana g¢ikmasinin
nedeninin blylk 6l¢ide haber igerigiyle ilgili oldugu tahmin edilmektedir. Nitekim,
Sanat, kiltiir ve magazin, Siyaset, Spor gibi konularda 6zellikle sanatgilar, siyasetgiler,
sporcular ile onlarin ¢alismalari, polemikleri, sdylemleri gibi unsurlarin 6n plana

cikmasinin bu sonucu dogurmus olabilecegi disunulmektedir.

Egitim, Ekonomi, isletme ve finans ile is yasami konu basliklarinda en belirleyici
etiketin “Kurum” oldugu goérilmustir. Bunun nedeninin bu konu basliklari altindaki
haberlerde ¢ogunlukla Universiteler, okullar, sirketler ve diger kurumlarin gecmesinden
kaynaklandigi gorilmektedir. “Konum” etiketinin ise Kaza ve felaket, Saglik, Savas ve
karigikliklar ile Sosyal konular konu basliklarinda baskin oldugu belirlenmistir. Bu da
bahsi gegen konulardaki haberlerde yer bilgisinin énemini géstermektedir. Ornegin, bir
kaza haberine iliskin ilk merak edilen sey, kazanin nerede oldugu bilgisidir. Benzer
sekilde, bir savas haberinde ilk olarak savasin nerede ¢iktigi, buna iligkin olaylarin
nerede oldugu dikkate alinir. Bu agidan bakildiginda, “Konum” etiketinin neden bu
konu basliklarinda belirleyici oldugu anlasiimaktadir. Konu basliklarina ayirmaksizin
derlemin genelindeki etiket dagilimina bakildiginda “Kisi’, “Konum” ve “Kurum”
etiketlerinin belirleyici role sahip oldugu belirlenmigtir. Konu basliklarina goére etiket
dagiiminda ise Is yasami konu baghgi diginda kalan tim konu basliklari igin “Kisi”,
“Konum” ve “Kurum” etiketlerinin yine 6n planda oldugu gértlmektedir. Bu durum en
baskin varlik isimlerinin tim konu basgliklari icin “Kisi”, “Konum” ve “Kurum” olduguna
yonelik hipotezimizi biylk oOl¢iide desteklemektedir. Derlemin genelinde gbzlemlenen

etiketler ile karsilastirildiginda etiket dagiimlari agisindan farklilik géze ¢arpan konu
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basliklari s yasami ile Ekonomi, isletme finans'tir. Farklilik olusmasinin nedeni, /s
yasami konu bashginda “Kurum”, “Tarih” ve “Para”, Ekonomi, igsletme ve finans konu
basliginda ise “Kurum”, “Para” ve “Ylzde” etiketlerinin diger konu basliklarina goére
daha sik uygulanmis olmasidir. /s yasami ile Ekonomi, isletme ve finans konularinda
yer alan haberlerin dogasi gere@i kurum, para ve yuzdelik ifade icermeleri sonucu
bahsi gecen etiketlerin bu konu basliklarinda biraz daha fazla 6n plana ciktidi

dusintlmektedir.

Haberlerin ait olduklari konu bagligi icin belirleyiciligi saglayan unsurlardan bir digerinin
de etiketli kelimeler oldugu saptanmistir. Ornegin, Ekonomi, isletme ve finans konu
basliginda “onur air’” sadece bu konu bash@i altindaki haberlerde yer almis, diger konu
basliklarindaki haberlerin higbirinde gegmemistir. Bu durum, “onur air” kelimesinin
Ekonomi, isletme ve finans konu bashigi igin ayirt edici oldugunu géstermigtir. Ote
yandan, derlemin genelinde yaklasik her yedi “tbmm” kelimesinden bir tanesinin /s
yasami konu bashdina ait haberlerden geldigi gorlimugtir. Dolayisiyla “Kurum?”
etiketiyle etiketlenmis “tbmm” kelimesinin bu konu bashdi icin ayirt ediciligi dusik
oldugu anlasiimistir. Buradan, hem belirli bir konuda hem de derlem igerisinde yogun

olarak gecgen kelimelerin etiketlenmesinin ¢ok da anlamli olmadigi gorulmektedir.

BilCol-2005 derleminin 2005 yilina ait haberlerden olusturuimus olmasindan yola
cikilarak, haberlerin buylk O&lcide o zaman araliginin gundemini yansittigi
dusunulmektedir. Bu derlemin genelinde en sik gegen kelimeler ile konu bagliklar
altinda en sik gegen kelimeler incelendiginde, bunlarin o zaman araliinda meydana
gelen olaylar hakkinda ipucu verdigi anlasiimigtir. Bu tip analizlerin mimkun oldugunca
otomatiklestirilerek ayrintili ve daha uzun vadeli olarak yapilmasi sonucunda zaman
icerisinde haber kaynaklarinin gindeminde o6ne ¢ikan konular, Kisiler, olaylar,
kurumlara ait ilging drtintller ortaya konabilecegdi, bunlarin hem diger Ulkelerde Uretilen
haberlerle hem de potansiyel okuyucularin gindemi ile (6rnegin sosyal medya verileri

kullanilarak) karsilastirilabilecegi distnilmektedir.

Calismamiz sonucunda sik tekrarlanan etiketsiz kelimelerin haberlerin konusu
hakkinda blylk 6lglide ipucu verdigi gérilmistir. Ornegin, Egitim konu basliginda
“Oniversite”, “tasar!”, “bilim”, “yuksekokul”, “fakllte” gibi kelimelerin sik gegen kelimeler
olmasi bu kelimelerin etiketlenmemis olsa dahi ilgili haberlerin Egitim konusunda

oldugu hakkinda fikir verdigini gostermigtir.
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Zaman sinirhlhigr nedeniyle haber yapisi igerisinde sik tekrarlanan ancak konu
basliklarini tanimlamada bir anlam ifade etmeyen kelimeler icin bir durma listesi
hazirlanamamistir, ancak ileride bu konuda yapilacak daha ayrintili analizlerde Turkce
haber dilini de yansitan bir durma kelimeleri listesi hazirlanmasinin uygun olacagi

diustnulmektedir.

Calismamizda Tablo 7 ile Tablo 12 verileri karsilastirildiginda etiketsiz kelimelerin
haberlerin ilgili oldugu konu bashgi ile ilgili ipucu vermede etiketli kelimelere gore daha
onemli role sahip olabilecedi gériilmustir. Ornegin, Ekonomi, isletme ve finans konu
basliginda en sik gecen etiketli ve etiketsiz ilk 10 kelime karsilastirildiginda bu daha
net bicimde gérinmektedir (bkz. Tablo 13).

Tablo 13. Ekonomi, igletme ve finans konu bashgdinda en sik kullanilan etiketli ve etiketsiz kelimeler

Ekonomi, igletme ve finans

Etiketli kelimeler  Etiketsiz kelimeler

onur air kredi
turkiye konut
hollanda faiz
sener yil
almanya banka
2005 ugus
cansizlar aylik
yildirim vadeli
ziraat bankasi yasak
istanbul artis

Tablo 13'te goruldigu gibi sadece etiketli kelimelere bakildiginda konu basligi
cikariminda bulunmak daha zor iken, etiketsiz kelimelere bakildiginda konu bagligi
tahmininde bulunmak biraz daha kolaylagsmaktadir. Bu durum konu basliklarinin
kavramsal olarak yansitiimasinda varlik isimlerinden ¢ok etiketlenmemis kelimelerin
anlaml olduguna yonelik tahminimizi dogrulamaktadir. Etiketli ve etiketsiz kelimelerin
konu bagliklari ile kavramsal iliskisine g6z kontrolli yapilarak sezgisel olarak karar
verilmis olmakla birlikte bu konunun bundan sonraki arastirmalarda daha blyuk kelime
setleri ile daha derinlemesine ve uzman gorugleri alinarak arastiriimaya deger oldugu
ve elde edilecek ampirik verilerin daha saglikli yorumlar yapmaya olanak taniyacagi

dusunulmektedir.

Varlik isimleri ile tanimlanamayan kelimelerin haber konularini belirlemede daha
basarii olmasina ydénelik benzer bir sonu¢ “Turkge Haber Benzerliklerinin

Belirlenmesinde Varlik isimlerinin Hikaye Baglanti Algilama Gorevinin Basarimina
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Etkisi” baslikli TUBITAK Projesi'nde (Proje No: 111K030) de elde edilmistir. Proje
kapsaminda “Kisi’, “Konum”, “Kurum”, “Tarih”, “Zaman”, “Yizde”, “Para” gibi varlik
isimlerinin yani sira hangi varlik ismi ile etiketlenecegine karar verilemeyen ama haber
icerigini yansitmada anlamli oldugu duaslnilen ifadeleri etiketlemek igin kullanilan
“‘Unknown” etiketine de yer verilmistir. Projede gerceklestiriien hikdye baglanti
algilamaya yonelik etkinlik testleri sonucunda, haberlerde gegen varlik isimlerinden
“‘Unknown” etiketli olanlarin en yiksek bagsarim gosterdigi tespit edilmistir (Soydal ve
Al, 2014). “Ne” sorusunun yanitlanmasi gerekliligini ortaya koyan bir diger calisma
Kdse'ye (2004) aittir. Bu c¢alismada olay modeli yaklasimini esas alarak haber
benzerliklerinin saptanmasinda “Kim” etiketinin ne dlgide etkili oldugunu incelemis ve
neticede sadece “Kim” etiketinin tek basina kullaniminin yeterli olmadigi, bunun “Ne”,
“‘Nerede”, “Ne zaman” etiketleriyle butlnlestirilerek incelenmesi gerekliligini ortaya

koymustur.

Literatiirdeki érneklerde (irvan ve Cinarbas, 2002; Hayran ve Ozdemir, 2011; Berkant
ve Coémert, 2013) de belirtildigi gibi giindeme ait dénemsel 6zelliklerdeki degisiklikleri
izleyebilmek adina bu tip calismalarin belirli araliklarla tekrarlanmasinda vyarar
olacaktir. Ayrica daha uzun ve farkli zaman dilimlerini inceleyen c¢alismalarin
gerceklestirimesi hem bu zaman dilimi hakkinda bilgi verecektir hem de bu
calismalarin  sonuglari  Gzerinden haberlere  yonelik dbénemsel c¢ikarimlar
yapilabilecektir. Boylelikle haberlerdeki iceriksel ve niceliksel degisimler izlenebilecek

ve her ddneme ait gundemdeki egilimler belirlenebilecektir.
Calismada arastirma sorularinin yanitlanmasi siirecinde su bulgulara da ulagiimistir:

Konu bagliklarina goére etiketsiz kelimeler degerlendirildiginde, az sayidaki
etiketlenmemis kelimenin konu bashgi igindeki sikliginin geri kalan ¢ogunluga oranla
daha fazla oldugu tespit edilmistir. Bu durum, konu basliklari altinda yer alan haberlerin
cogunlukla belirleyici bir grup etiketsiz kelime ile ifade edildigini ve etiketlemede ya da
konu bashgdina karar veriimesinde temel olarak bu kelimelerin dikkate alinmasinin

yeterli olabilecedini ortaya koymaktadir.

Yedi farkli varlik ismi ile etiketlenmis olan haberlerde ayni varlik isimlerinin ne oranda
tekrar ettiginin ortaya konmasi amaciyla haberlerde gecgen tekil etiket sayilari ve
oranlari incelenmis ve sonuglar s yasami ile Egitim konu bagliklarindaki haberlerin
daha farkl ifadeler kullanilarak olugsturuldugunu géstermistir. Ornegin konu basliklarini

tanimlama potansiyeli olan kelimelere ait bir otorite dizin olusturulmak istendiginde bazi
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konularla ilgili haber metinlerinde o konulara has bazi ifadelerin yogunluk
kazanabilecegi degerlendirilmelidir. Burada dikkat edilmesi ya da arastiriimasi gereken
bir diger nokta, s6zi edilen konu basliklarinin ortaya konulan 6zelliklerinin derlemden

derleme ya da yildan yila ne gibi bir degisim gdsteriyor oldugudur.

Calismada ayrica haberlerde gecen ortalama kelime sayilari ile ortalama etiket sayilari
incelenerek haber metinlerinin uzun ya da kisa olusunun etiketleme durumunu nasil
etkiledigi ortaya konmustur. Spor konu bashgindaki haberler kisa metne sahip
olmasina ragmen bu metinlerde yer alan kelimelerin buydk c¢odunlugunun
etiketlenmeye deger olabilecegi gérulmustir. Kaza ve felaket konu bashgr hem
haberde gegen ortalama kelime sayisi acisindan hem de haberde gegen ortalama
etiket sayisi acisindan en diusuk rakamlara sahiptir. Buna dayanarak, Kaza ve felaket

konu basliginda yer alan haberlerin daha az kelime ile ifade edildigi anlasiimistir.

Bu bulgular Tirkgce derlemlerde etiketleme isleminin  anlamh  sekilde
otomatiklestirilebilmesi igin haberlerin dahil olduklari konu 6zelinde daha detayl igerik
analizi galismalari yapilmasinin uygun olabilecedi konusunda fikir vermektedir. Tlrkge
bir haber derleminin genelinde kigi, konum ve yer bilgilerine haber yaziminin dogasi
geregdi yogun olarak yer verildigi anlasiimistir. Durum her ne kadar dyle olsa da konu
basliklar arasindaki farkhliklari “Yizde” ve “Para” gibi daha az kullanilan etiketlerin ve
etiketlenmemis, yani “Ne” sorusunun yaniti sayilabilecek kelimelerin ortaya koydugu
gOralmUstir. Bu bulgular 1s1ginda daha buydk verilerle yapilacak uzunlamasina
calismalar sayesinde Ulke glndemindeki dénemsel farklliklar ile Turkiye’de en g¢ok
haber degeri tasiyan kisi, kurum ya da yerler ve bunlarin zaman icindeki degisiminin
gorulebilecegdi, Turkce bir haber derleminde mutlaka etiketlenmesi gereken kisi, kurum,
yer bilgilerine ait otorite dizinlerin elde edilebilecedi, konu basliklarini niteleyen
kelimelerin tanimlanmasi ile haberlerin otomatik sistemler tarafindan standart konu

basliklari altinda siniflanmasinin mimkun olabilecedi dusinulmektedir.
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5. BOLUM

SONUG VE ONERILER

Metnin igindeki ifadelerden bilgi c¢ikarimi, erisim performansini artirma, metinlerin
dizenlenmesi ve siniflanmasi gibi daha pek ¢ok konuda islevsellik saglayan metin
kategorizasyonu son yillarda 6nemi giderek daha iyi anlasiimaya baglayan konulardan
biridir.

Metin kategorizasyonunun en gerekli oldugu alanlarin basinda haber metinleri
gelmektedir. Gazete, televizyon, radyo gibi geleneksel haber kaynaklarinin yani sira
haber platformlarinin internet ortaminda da yer almaya baslamasi yayinlanan haber
sayisinda ciddi boyutlarda artisa sebep olmustur. Buna karsilik kaynaklarda yer alan
haberlerin okunmasi ve takibi giderek zorlagmaktadir. Ayrica, yayinlanan her haberin
dogrulugu, guvenilirligi vb. unsurlar da devreye girdiginde haber takibi konusunda daha
secici olunmasi ve igerigin varlik isimleri ile tanimlanmasi, (st verilerin ve konu
basliklarinin  standardizasyonu gibi konularin dikkatle incelenmesi gerektigi
anlasiimaktadir. Bu sorunlarin literatlirdeki ¢dzUmleri de degerlendirildiginde en iyi

yaklasimin metin kategorizasyonu calismalari oldugu soylenebilir.
5.1. SONUC

Calismada “Tlrkge Haber Benzerliklerinin Belirlenmesinde Varlik isimlerinin Hikaye
Baglanti Algilama Gorevinin Bagarimina Etkisi” baslikli TUBITAK Projesi (Proje No:
111K030) kapsaminda etiketlenmis olan BilCol-2005 haber derlemindeki 5834 haber
incelenmistir. Haberler, “Kisi”, “Kurum”, “Konum”, “Tarih”, “Zaman”, “Para” ve “Ylzde”
olmak uzere yedi farkl varlik ismi ile etiketlenmistir. Derlemdeki haberleri tanimlamada
en etkin varlik isimlerinin “Kisi”, “Konum” ve “Kurum” oldugu anlasiimigtir. Etkinligi en
az varlik isimlerini ise “Para”, “Yizde” ve “Zaman” olusturmustur. Etiketleme isleminin
ardindan derlemdeki haberler, IPTC haber konu taksonomisine dayanan 13 konu

basligi kullanilarak kategorize edilmistir.
Calismamizdaki hipotezler is1§dinda elde edilen bulgulara iliskin sonuglar sunlardir:

e Derlemdeki haberlerin etiketlenmesinde en baskin varlik ismi “Kisi”, en pasif

varlik ismi ise “Zaman”dir.
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o Derlemdeki haberlerin etiketlenme sayilari IPTC konu basliklarina gére farklilik
gOstermektedir.

e Tum konu basgliklari icin “Kisi”, “Kurum” ve “Konum” varlik isimlerinin 6n planda
oldugu anlagiimistir.

o Konu bagliklarinin kavramsal icerigini varlik isimlerinden ¢ok etiketlenmemis

kelimelerin yansittigi géralmustar.

Derlemin geneline bakildiginda “Kisi”’, “Konum” ve “Kurum” etiketlerinin belirleyici
oldugu gdze carpmaktadir. “Tarih” ve “Para” etiketlerinin /s yasami konu basliginda
ikinci ve uguncl derece belirleyici oldugu gorulmektedir. “Yuzde” etiketinin en fazla 6n
plana c¢iktigi konu basligi Ekonomi, isletme ve finans’tir. Bu etiket diger konu
basliklarinin pek c¢odunda oldukga az kullaniimistir. Diger konu basliklar ile
karsilastirildiinda, Ekonomi, isletme ve finans konu basligindaki haberlerin
tanimlanmasinda farkh varlik isimlerinin birbirine daha yakin oranlarda kullanildigi
dikkat cekmektedir. Ote yandan, “Zaman” etiketinin konu basliklarinin higbirinde

belirleyici role sahip olmadidi anlasiimaktadir.

Konu bagliklarina gore etiket dagilimlarinin pek ¢odu derlemin tamamina yonelik etiket
dagilimi ile biyik 6lctide benzerlik gdstermektedir. is yasami ile Ekonomi, isletme ve
finans konu basliklarindaki etiket dagihmi derlemin genelindeki etiket dagilimindan
oldukga farkhdir. Bu haberlerin para, ylzde gibi diger konu basliklarinda bulunmayan
ya da daha az kullanilan varlik isimleri ile tanimlandiklari gérulmustar. Bu farklihgin
BilCol-2005 derlemindeki haberlerin dahil oldugu konu basliklarinin karakteristigine ve

icerigine bagl oldugu tahmin edilmektedir.

“Kigi” etiketinin en belirleyici oldugu konu bagliklarinin Bilim ve teknoloji, Sanat, kdiltiir
ve magazin, Siyaset, Spor, Sug, hukuk ve yargilama ile Yagsam ve ilgi alanlari oldugu
anlasiimistir.  “Kisi” etiketinin ¢alismamiz kapsaminda kullanilan [IPTC konu
basliklarinin yaklasik yarisinda (alti konu bashgi) en belirleyici varlik ismi olmasi dikkat
cekicidir. Egitim, Ekonomi, isletme ve finans ile s yasami konu basliklarinda ise en
belirleyici etiket “Kurum” dur. “Konum” etiketinin ise Kaza ve felaket, Saglik, Savas ve
karigikliklar ile Sosyal konular konu basliklarinda baskin oldugu gérilmustir. Ornegin,
Tldrkgce haberler icin otomatik etiketleme sistemleri yaratiimak istenirse bu konu
basgliklarn icin bu varlk isimlerine karsilik gelebilecek kelimelerin yakalanmaya

calisilmasina oncelik verilmesi uygun olacaktir.
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Haberlerde ayni varlik isimlerinin ne oranda tekrar ettigi incelenmis ve bunun igin
haberlerde gecen tekil etiket (bir haberde kag farkh varlik ismi oldugu bilgisi) sayilari ve
oranlari hesaplanmistir. Tekil etiket orani en fazla olan konu basliklari /s Yasami ve
onu takiben Egitim'dir. Bu durum belirtilen konu basligindaki haberlerin daha farkl
ifadeler kullanilarak olusturuldugu konusunda ipucu vermektedir. Tekil etiketlenme
orani en az olan konu basliklar ise Savas ve karigikliklar, Siyaset ve Spor'dur. Bu
konu basliklarindaki haberlerde gegen kelimelerin yaridan fazlasi iki veya daha fazla
kez etiketlenmigtir. Bu durum, bu konu basliklarinda genelde ayni varlik isimlerinin

kullanildigini ve belirli etiketlerde yogunluk oldugunu ortaya koymaktadir.

Derlemde sik tekrarlanan kelimelerden ¢ok belirli konu bagliklari altindaki haberlerde
sik kullaniimis olan kelimelerin ilgili konu basgliklarini tanimlamada daha ayirt edici
oldugu goralmuastir (6rnedin; Ekonomi, igletme ve finans konu bashgi icin “onur air”,
Bilim ve teknoloji konu baghgi icin “nobel”). Bu kelimeler yer aldiklari konu basliklar
icin ayirt edici 6zellige sahiptir. Derlemin genelinde en sik etiketlenmis kelime olan
“tarkiye” ayni zamanda Spor ve Saglik konu bagliklarinda da en sik gegen kelimedir.
Bu durum “tirkiye” kelimesinin hem derlemin geneli icin hem de bu konu basliklari i¢in

ayirt edici 6zellige sahip olmadidini ortaya koymaktadir.

Spor konu basligindaki haberler en kisa metne sahip niteliktedir. Diger yandan, bu
konu basligindaki haberlerde gecen ortalama etiket sayisi diger konu basliklarina
kiyasla daha yuksek degere ulagsmaktadir. Bu durum, Spor konu basligindaki
haberlerin kisa metne sahip olmasina ragmen bu metinlerde yer alan kelimelerin buyuk
cogunlugunun etiketlenmeye deger olabilecegini gdéstermektedir. Bilim ve teknoloji
konu basglgi hem haberde gecen ortalama kelime sayisi agisindan hem de haberde
gegen ortalama etiket sayisi agisindan ilk siradadir. Ekonomi, igletme ve finans ise
haberde gecen kelime sayisi agisindan ikinci siradadir. Bu konu basliklarindaki
haberlerin ifade edilmesinde daha fazla kelime kullanildigi sdylenebilir. Hem haberde
gecen ortalama kelime sayisi agisindan hem de haberde gecen ortalama etiket sayisi
acisindan en dusuk etiket sayisina sahip konu baghgi ise Kaza ve felaket'tir. Buna
dayanarak, bu derlemde yer alan Kaza ve felaket konu baslhgindaki haberlerin daha az

kelime ile ifade edildigi sdylenebilir.

Haberlerde “NE” sorusuna yanit verdigi kabul edilen etiketsiz kelimelerin konu
basliklarini tanimlamada etkili olduklari anlasiimistir. Sadece etiketli kelimelere
bakilarak haberin hangi konu bashgi altinda kategorize edilebileceg@ini tahmin etmek

zor iken, etiketsiz kelimelere bakildiginda konu basligi ¢ikariminda bulunmak biraz
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daha kolaylasmaktadir (Ornegin, Egitim konu bashginda “Universite” en sik gegen

” ”

kelimedir. Ote yandan “tasarl”, “bilim”, “yiksekokul”, “fakilte” gibi kelimelerin de bu
konu basliginda sik geciyor olusu etiketlenmemis olsalar dahi bu kelimelerin ilgili

haberlerin Egitim konusunda oldugu hakkinda fikir verebildigini gdstermektedir.)

Derlemde az sayidaki etiketlenmemis kelimenin konu bashigi igindeki agirligi geri kalan
cogunluga oranla daha fazladir. Bu durum, konu basliklari altinda yer alan haberlerin
cogunlukla belirli bir grup etiketsiz kelime ile ifade edildigini ortaya koymaktadir. Bir
baska deyisle, haberlerin tanimlanmasinda haberlerde gecen etiketsiz kelimelerin
tamamina bakmak yerine, etiketsiz kelimelerin yogunluk olusturdugu ytzdelik dilimdeki

etiketsiz kelimeleri dikkate almak daha anlamli gérinmektedir.

5.2. ONERILER VE GELECEKTE YAPILABILECEK GALISMALAR

Ulkemizde haber muhabirlerinin ve gazetecilerin habere erismek konusunda kendi
yontemlerini gelistirdikleri ve c¢odu gazete arsivinin belge ve bilgi ydnetimi
standartlarindan uzak arsivleri oldugu gézlenmistir. Kisa vadede bu sorunun ciddiyeti
anlasiimadigl takdirde giderek artan haber unsurlarina erisim ve haber takibinin
saglanmasi olduk¢a zorlasacak gibi gorinmektedir. Bu nedenle bu calismada da
kullanilan IPTC gibi konu bagliklari ve haber kodlari igeren uluslararasi standartlara
uygun haber arsivlerinin olusturulmasi gerekmektedir. Ayrica haber takibinde ve
kategorizasyonunda muidmkin olan en iyi ¢ézimlerin bulunmasi igin konu ile ilgili

arastirmalarin artmasina ihtiyac vardir.

ilk etapta bu konu ile ilgili farkindalik yaratilabilmesi igin gazeteci adaylarina verilen
habercilik egitimi icerisinde IPTC, haberlere yoénelik kullanilan Ust veriler ve basit
etiketleme kurallarina iliskin konularin anlatilmasi énerilmektedir. Gazeteciler hem konu
uzmani hem de kullanici gozuyle haberlere erismeye calismaktadirlar. Bu sayede
gazetecilerin daha gazetecilik egitimi alirken bu konularda bilgi sahibi olmalari
saglanirsa, haberlerin kategorize edilmesi ve sonrasinda erigilebilir olmasi daha kolay

hale gelecektir.

Turkge haber derlemlerinde haberlerin tanimlanmasi ve kategorizasyonu iglemlerinin
daha kolay ve mumkin oldugunca otomatik sekilde yapilmasini sadlayacak sistemler
Uzerinde c¢alisiimahdir.  Haberlerin ilgili konu basliklari altinda otomatik

kategorizasyonunun saglanmasi igin ¢alismamiz bulgularindan elde edilen
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ipuclarindan yola ¢ikilarak benzer baska arastirmalarin yapiimasinin énemli oldugu
distnulmektedir. Sistem tasariminda kullaniimak Uzere varlik isimleri disinda kalan
kelimelerden bir Turkce haberlere yonelik otorite dizin hazirlanabilirse bunlarin ilgili
konu bashgl ile otomatik olarak iligkilendirilebilmesinin muimkin olabilecegi
distnulmektedir. Ayrica haberlerin tanimlanmasinda, haberlerde gecen etiketsiz
kelimelerin tamamina bakmak yerine, etiketsiz kelimelerin yogunluk olusturdugu
yuzdelik dilimdeki etiketsiz kelimeler ile dur listesi diginda kalan kelimelerden bir otorite
dizin olusturulabilir. Olusturulacak bu otorite dizin ile haberlerin dizinlenmesinde ayni
anlama gelen farkh ifadeler kullanilmasi yerine standart bir kullanim
gergeklegtiriimesinin - mumkun olabilecegi dugunulmektedir. Daha buyuk verilerle
yapilacak analizler sayesinde Turkge haberlerde en fazla ve en az ayirt edici olan
kelime ya da kelime gruplari belirlenerek gerekli durumlarda Turkge haber derlemlerine
0zgl durma kelimeleri listeleri (stop words) olusturulabilir. Ancak haber konulari ve
unsurlarinin zaman igerisinde degisebilecegi de dikkate alinmali ve kelime otorite
dizinlerinin ya da durma kelimesi listelerinin sik sik giincellenmesi gerekebilecegi de

dusunulmelidir.

Haber iceriklerine yonelik olarak, ¢alismamiza benzer sekilde ancak daha detayl ve
buyuk verilerle cok daha genis zaman dilimini icerecek sekilde yapilacak galismalar
sayesinde haber kaynaklarinin glindeme bakis acilari ile vatandaslarin glindeminin
(6rnegin sosyal medyada yer alan yorumlar temel alinarak) belirlenmesinin ilging
sonuclar ortaya koyabilecedi dusunulmektedir. Bir baska deyisle haber kaynaklarinin
gundemi ile vatandasin gundemi arasindaki benzerlik ve farkliliklari tespit etmek

sosyologlar, tarihgiler, siyaset bilimciler agisindan énemli olabilir.

Bu calismadaki arastirma tasarimindan yola ¢ikilarak benzer sekilde haberlerle ilgili
yapilacak bilgi ¢cikarimi ya da icerik analizi ¢alismalari belirli araliklarla tekrarlanarak
ulkenin gundemine iligkin dénemsel Ozellikler ortaya konabilir. Daha sonrasinda,
gerceklestirilen tim bu c¢alisma sonuclari Uzerinden Turkiye'’de ya da galismanin
gerceklestirildigi bdlgede en c¢ok haber yapilan konularin, gundemin, egilimlerin

belirlenmesi sadlanarak Ulke giindemine dair birtakim ¢ikarimlar yapilabilir.

Bu c¢alismadaki analizler sosyal ag analizi ile daha farkli boyutlarda gergeklestirilebilir.
Bu tur galismalar ile haberlere iligkin gunluk, haftalik, aylik, yillik, bes yillik, on yillik gibi
periyodik glindem bulutlari olusturulabilir. Yaratilan bu glindem bulutlari bize ilk bakista

glindem hakkindaki egilimleri sdyleyecektir. Gundem bulutlari 6zellikle glinimizde
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kullanimi olduk¢a yodun olan internet tabanli haber portallar icin kullanigh bir yapi
olabilir. Ote yandan bdyle bir yapi haber takibi gerceklestiren ve habere hizli erigim

ihtiyaci duyan kullanicilar igin de iglevsel olabilir.
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EKLER

EK 1
:3'::;2:?"9' Haber bashgi IPTC konu bashigi
1 Kars'ta Trafik Kazasi 7 6li 35 yaral Kaza ve felaket
2 Onur Air'in Avrupa'nin bazi tlkelerinde inis kalkisinin yasaklanmasi Ekonomi, isletme ve finans
3 Koreli bilim adaminin kok hiicre arastirmasi sahte Bilim ve teknoloji
4 Nema karsilig kredi Ekonomi, isletme ve finans
5 Tokyo'da Haremlik Selamlik Metro Sosyal konular
6 Londra metrosunda patlama Savas ve karigikliklar
7 Cocuk tacizi skandali Sug, hukuk ve yargilama
8 Formula G Spor
9 Karamiirsel Kaymakami ismail Aka intihar Sosyal konular
10 400 Koyun intihar etti Yasam ve ilgi alanlari
11 Semdinli Olaylari Savas ve karisikliklar
12 Turkiye'de Kus Gribi Saghk
13 Sampiyon Fenerbahce Spor
14 Mortgage Tirkiye'de Ekonomi, isletme ve finans
15 2005 Avrupa Basketbol Sampiyonasi Spor
16 Van Yiiziincii Yil Universitesi Rektorii Prof.Dr. Yiicel Askin tutuklandi Sug, hukuk ve yargilama
17 Kral Fahd hastaneye kaldirildi Siyaset
18 Memurlarinin bir Gst dereceye ¢ikmasi is yasami
19 Bill Gates turkiye'ye geldi Bilim ve teknoloji
20 Misir'da Ust Uste patlamalar Savas ve karisikliklar
21 Atilla llhan vefat etti Sanat, kultir ve magazin
22 Ata Turk (24) éldurtlmesi Sanat, kiltur ve magazin
23 DT Genel Mudurt Lemi Bilgin gérevden alindi Sanat, kultur ve magazin
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Haber Baghgi

Numarasi Haber bashgi IPTC konu bashgi (devam)
24 Universiade 2005 Spor

25 Yahya Murat Demirel Bulgaristan’da yakalandi Sug, hukuk ve yargilama
26 Bagdat El Ayma képrisu Uzerinde izdihamda cok sayida insan 6ldu Kaza ve felaket

27 Prof. Dr. Sadettin Giiner ve oglu Trabzon'da éldurildu Sug, hukuk ve yargilama
28 Nestle'den Mirekkepli Stt Saglik

29 Nermin Erbakan tedavi altina alindi Siyaset

30 Ulubey'de cocukla annenin pespese 6lumu korkuya yol acti Yasam ve ilgi alanlari

31 15. Akdeniz Oyunlari Spor

32 Kemal Dervis'in UNDP Baskani Secilmesi ve Goreve Baslamasi Siyaset

33 Caferi'nin Tarihi Tahran Ziyareti Siyaset

34 Gediz'de grizu patlamasi Kaza ve felaket

35 Sarigil kendini savunacak Siyaset

36 Paris’te gostericiler polisle catisti Sosyal konular

37 Rock'n Coke Sanat, kiltir ve magazin
38 Ankara' da Tren Kazasi Kaza ve felaket

39 2005 Nobel Tip Odiilii gastrit ve Ulserin bakterilerden kaynaklanmasi Bilim ve teknoloji

40 Kayseri Erciyes Universitesi bebek liimleri Saglk

41 Marburg virtistinden dlenler Saghk

42 Gamze Ozgelik'in gériintiilerinin internette yayinlanmasi Sug, hukuk ve yargilama
43 Turkiye'nin ilk yediz bebekleri geliyor Yasam ve ilgi alanlar

44 Yeni Turk Ceza Kanunu yururluge girdi Sug, hukuk ve yargilama
45 Saddam Huseyin'in Yargilanmaya Baglanmasi Sug, hukuk ve yargilama
46 Beylikdiizii gopte patlama Kaza ve felaket

47 Endonezya'nin Bali Adasi'nda eszamanli patlamalar Kaza ve felaket

48 Sahte raki Sosyal konular

49 Hindistan'da meydana gelen patlamalar Savas ve karisikliklar

50 Bilent Ersoy ve Deniz Baykal Polemigi Sanat, kultir ve magazin
51 Tahran'da askeri ugak dustu Kaza ve felaket

52 Sochi seferini yapan Ufuk-1 gemisi yandi Kaza ve felaket
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Haber Baghgi

Numarasi Haber bashgi IPTC konu bashgi (devam)
53 Eminénii istanbul’da kanalizasyonda élen isgiler YENI Kaza ve felaket

54 istanbulda diinya kadinlar giinii icin izinsiz gésteri yapanlari coplayan 3 polis agida alindi Sug, hukuk ve yargilama
55 Kusadasi'nda miniblisdeki patlamada bes kisi 6ldu Savas ve karisikliklar

56 Esenboga Havalimani i¢ hatlar terminali tamamen yandi Kaza ve felaket

57 Zeytinburnu'nda bir evde meydana gelen patlamada iki kisi 6ldu Kaza ve felaket

58 Malatya ¢ocuk yuvasinda iskence Sosyal konular

59 ABD denizaltisi ile Turk gemisi carpisti Kaza ve felaket

60 Prof Dr. Kalayci silahli saldiri sonucu 6lduraldi Sug, hukuk ve yargilama
61 ilk Yiiz Nakli Saglk

62 15 Yeni Universite Kuruluyor Egitim

63 Gaziantep tanker patlamasi Kaza ve felaket

64 Hakkari'de bomba patladi Savas ve karisikliklar

65 Erzurum gocuk yuvasi bebek 6limi Sosyal konular

66 Kézim Koyuncunun élimi Sanat, kiltur ve magazin
67 Melih Kibar in 6limu Sanat, kltir ve magazin
68 Sarikamisg sehitleri 91. yildoniimiinde de unutulmadi Yasam ve ilgi alanlari

69 Endonezya'da yolcu ugagi dusti Kaza ve felaket

70 Sanlurfa'da kopri ingaati ¢oktu Kaza ve felaket

71 Japonya Osaka'da tren kazasi Kaza ve felaket

72 Manken Tugce Kazaz'in din degistirmesi Sanat, kiltur ve magazin
73 Fotograf sanatgisi Mehmet Giilbiz'in éldurilmesi Sug, hukuk ve yargilama
74 Yunanistan'da Turk bayragina cirkin saldiri Siyaset

75 Maslak'ta Patlama Kaza ve felaket

76 Didim'de denize ugak distu Kaza ve felaket

77 Rum yolcu ugagi dusti Kaza ve felaket

78 istiklal Caddesindeki agaglarin kaldiriimasi Sosyal konular

79 Zeytinburnunda gemi batti Kaza ve felaket

80 Bin Yillik Yolculuk Sergisi Sanat, kultur ve magazin

¥8



EK 2

Metin Formatlama Makrosu

Sub FormatText()

Dim IRowCount, IStart, IStop As Long

Dim sWord As String

Columns("F:F").Select

Selection.Replace What:="=-", Replacement:="", LookAt:=xIPart, _
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _
ReplaceFormat:=False

Selection.Replace What:=Chr(34), Replacement:="", LookAt:=xIPart, _
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _
ReplaceFormat:=False

Selection.Replace What:=Chr(39) & Chr(39), Replacement:="", LookAt:=xIPart,
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _
ReplaceFormat:=False

Selection.Replace What:="(", Replacement:="", LookAt:=xIPart, _
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _
ReplaceFormat:=False

Selection.Replace What:=")", Replacement:="", LookAt:=xIPart, _
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _
ReplaceFormat:=False

Selection.Replace What:=":", Replacement:="", LookAt:=xIPart, _
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _
ReplaceFormat:=False

Selection.Replace What:=";", Replacement:="", LookAt:=xIPart, _
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _

ReplaceFormat:=False
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Selection.Replace What:=",", Replacement:="", LookAt:=xIPart, _
SearchOrder:=xIByRows, MatchCase:=False, SearchFormat:=False, _

ReplaceFormat:=False

IRowCount =0

While Sheets("news").Range("Al").Offset(IRowCount, 0).Value <>""

' su karakter igin => ?
IStart = 0
IStart = InStr(1, Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Value, "?", vbTextCompare)
If IStart > 0 Then
IStop = InStr(IStart, Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Value, " ", vbTextCompare)
If IStop > 0 Then
sWord = Mid(Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Value, IStart, IStop - IStart)

Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Value =
Application.WorksheetFunction.Substitute(Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Value, sWord, ")

IRowCount = IRowCount - 1
Else

Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Value = Left(Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount,
0).Value, IStart - 1)

IRowCount = IRowCount - 1
End If

End If

' su karakter igin =>'
IStart = 0
IStart = InStr(1, Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Formula, "", vbTextCompare)
If IStart > 0 Then
If IStart > 1 Then
IStop = InStr(IStart, Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Formula, " ", vbTextCompare)
If IStop > 0 Then

sWord = Mid(Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Formula, IStart, IStop - IStart)
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Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Formula =
Application.WorksheetFunction.Substitute(Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Formula, sWord, ")

IRowCount = IRowCount - 1
Else

Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Value = Left(Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount,
0).Value, IStart - 1)

IRowCount = IRowCount - 1
End If
Else

Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Formula =
Application.WorksheetFunction.Substitute(Sheetl.Range("F1").Offset(IRowCount, 0).Formula, Chr(39), "
1)

IRowCount = IRowCount - 1

End If

End If

IRowCount = IRowCount + 1

Wend

End Sub
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EK 3

Saydirma Makrosu

Sub TopicCount()
Dim sEnd As String

Dim |IEnd, ITopic, IRowCount As Long

Sheets("Results").Activate

ActiveSheet.Range("$A:$F").RemoveDuplicates Columns:=Array(1, 2), Header:=xIYes

sEnd = Split(Range("B2").End(xIDown).Address, "$", , vbTextCompare)(2)

IEnd = CLng(sEnd) + 2

For ITopic =80 To 1 Step -1
Range("A" & Trim(Str(IEnd))).Value = "TOTAL_TOPIC_" & Trim(Str(ITopic))

Range("B" & Trim(Str(IEnd))).Formula = "=COUNTIF(B2:" & Range("B2").End(xIDown).Address & ","
& Trim(Str(ITopic)) & ")"

IEnd = IEnd + 1

Next ITopic

Columns("C:F").ClearContents
Range("C1").Value = "DATE_COUNT"
Range("D1").Value = "LOCATION_COUNT"
Range("E1").Value = "MONEY_COUNT"
Range("F1").Value = "ORGANIZATION_COUNT"
Range("G1").Value = "PERCENTAGE_COUNT"
Range("H1").Value = "PERSON_COUNT"
Range("11").Value = "TIME_COUNT"
Range("J1").Value = "UNKNOWN_COUNT"
Range("K1").Value = "UNIQUE_TAG_COUNT"
Range("L1").Value = "TOTAL_TAG_COUNT"

Columns("A:L").EntireColumn.AutoFit
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Range("C2").FormulaR1C1 = "=COUNTIFS(news!C1,RC1,news!C5,LEFT(R1C,LEN(R1C)-6))"

Range("L2").Formula = "=SUM(C2:J2)"

Range("C2").Select

Selection.AutoFill Destination:=Range("'C2:J2"), Type:=xIFillDefault

Range("C2:L2").Select

Selection.AutoFill Destination:=Range("C2:L" & sEnd)

Range("C2").Select

Range(Selection, Selection.End(xIToRight)).Select

Range(Selection, Selection.End(xIDown)).Select

Selection.Copy

Selection.PasteSpecial Paste:=xIPasteValues, Operation:=xINone, SkipBlanks:=False,
Transpose:=False

IRowCount =0

While Range("A2").Offset(IRowCount, 0).Value <>""
Range("K2").Offset(IRowCount, 0).Value = UniqueCount(Range("A2").Offset(IRowCount, 0).Value)
DoEvents
IRowCount = IRowCount + 1

Wend

End Sub

Function UniqueCount(sDoclD As String) As Long

Dim IURowCount, ITopicCount As Long

Dim cUnique As Collection

IURowCount =0

Set cUnique = New Collection

While Sheets("news").Range("Al1").Offset(lURowCount, 0).Value <> "



If Sheets("news").Range("Al").Offset(lURowCount, 0).Value = sDocID Then
On Error Resume Next

cUnique.Add Sheets("news").Range("F2").Offset(lURowCount, 0).Value, Chr(34) &
Sheets("news").Range("F2").Offset(lURowCount, 0).Value & Chr(34)

On Error GoTo 0
End If
I[URowCount = [lURowCount + 1
Wend
UniqueCount = cUnique.Count - 1

End Function
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EK 4

Etiketleri Orijinal Metinden Atma Makrosu

Private Sub CommandButton1_Click()

Sayfal.Columns(3).Clear
Rem son satiri bul
For 1 =2 To 210000
If Cells(l, 1) =" Then satir = | - 1: GoTo devam
Next |
devam:
For =2 To satir
If Cells(l, 1) <>"" Then
ID = Cells(l, 1)
ForJ =2 To 210000
If Sayfal.Cells(J, 1) = ID Then
textl = Cells(l, 2)
If Sayfal.Cells(J, 3) = "™ Then text2 = Sayfal.Cells(J, 2) Else text2 = Sayfal.Cells(J, 3)
For K =1 To Len(text2)
If Mid(text2, K, Len(text1)) = textl Then
alsol = Left(text2, K - 1)
alsag = Right(text2, Len(text2) - K - Len(textl))
birles = alsol + alsag
Sayfal.Cells(J, 3) = birles
End If
Next K
End If
Next J
End If

Next| End Sub



EK 5

Kelime Sikligi Saydirma Makrosu

Option Explicit

Sub MakeWordList()
Dim InputSheet As Worksheet
Dim WordListSheet As Worksheet
Dim PuncChars As Variant, x As Variant
Dim i As Long, r As Long
Dim txt As String
Dim wordCnt As Long
Dim AllWords As Range
Dim PC As PivotCache

Dim PT As PivotTable

Application.ScreenUpdating = False
Set InputSheet = ActiveSheet
Set WordListSheet = Worksheets.Add(after:=Worksheets(Sheets.Count))
WordListSheet.Range("A1") = "All Words"
WordListSheet.Range("Al").Font.Bold = True
InputSheet.Activate
wordCnt = 2
PuncChars = Array(".", ",", ™", """ " 8
B e ) e
B e R T i P A

r=1

' Bos yere kadar
Do While Cells(r, 1) <> ™

' covert to UPPERCASE



txt = UCase(Cells(r, 1))
sil punctuation
For i = 0 To UBound(PuncChars)
txt = Replace(txt, PuncChars(i), ")
Next i
sil
txt = WorksheetFunction. Trim(txt)
x = Split(txt)

For i =0 To UBound(x)
WordListSheet.Cells(wordCnt, 1) = x(i)
wordCnt = wordCnt + 1

Next i

r=r+1

Loop

Create tablo

WordListSheet.Activate

Set AllWords = Range("Al").CurrentRegion

Set PC = ActiveWorkbook.PivotCaches.Add _
(SourceType:=xIDatabase, _
SourceData:=AllWords)

Set PT = PC.CreatePivotTable _
(TableDestination:=Range("C1"), _
TableName:="PivotTablel")

With PT
.AddDataField .PivotFields("All Words")
.PivotFields("All Words").Orientation = xIRowField
End With

End Sub



IPTC news subject codes

IPTC haber konu bashklar

Arts, culture and entertainment
Crime, law and justice
Disaster and accident
Economy, business and finance
Education

Environmental issue

Health

Human interest

Labour

Lifestyle and leisure

Politics

Religion and belief

Science and technology

Social issue

Sport

Unrest, conflicts and war
Weather

Sanat, kiltir ve magazin
Sug, hukuk ve yargilama
Kaza ve felaket
Ekonomi, isletme ve finans
Egitim

Cevre

Saglk

Yasam ve ilgi alanlari

is yagami

Yasam tarzi, tatil
Siyaset

Din ve inang

Bilim ve teknoloji

Sosyal konular

Spor

Savas ve karisikliklar
Hava
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EK 7

Mann-Whitney Testi Sonuglari

95

IPTC Konu Basliklan U Z p r
Bilim ve teknoloji -Is yasami 558,500 -4,749 0,000 -0,47
Bilim ve teknoloji - Kaza ve felaket 6042,500 -5,679 0,000 -0,24
Bilim ve teknoloji - Saghk 5178,000 -3,499 0,000 -0,18
Bilim ve teknoloji - Savas ve karisikliklar 15963,000 -3,441 0,001 -0,11
Bilim ve teknoloji - Sosyal konular 10748,500 -4,858 0,000 -0,17
Bilim ve teknoloji - Spor 9203,500 -4,643 0,000 -0,17
Bilim ve teknoloji - Yasam ve ilgi alanlari 1236,000 -3,218 0,001 -0,29
Egitim - Ekonomi, isletme ve finans 11351,000 -2,931 0,003 -0,12
Egitim - is yasami 538,000 -5,479 0,000 -0,53
Egitim - Kaza ve felaket 5635,500 -7,037 0,000 -0,30
Egitim - Saglik 5565,000 -4,060 0,000 -0,21
Egitim - Savas ve karisikliklar 17457,500 -3,904 0,000 -0,12
Egitim - Sosyal konular 10887,500 -5,859 0,000 -0,20
Egitim - Spor 9533,000 -5,498 0,000 -0,21
Egitim - Yasam ve ilgi alanlar 1235,000 -4,069 0,000 -0,35
Ekonomi, isletme ve finans - Is yasami 9643,500 -4,303 0,000 -0,17
Ekonomi, isletme ve finans - Kaza ve felaket 102110,000 -8,472 0,000 -0,26
Ekonomi, isletme ve finans - Siyaset 98740,500 -3,803 0,000 -0,12
Ekonomi, isletme ve finans - Sosyal konular 175963,500 -6,699 0,000 -0,18
Ekonomi, isletme ve finans - Spor 151626,500 -5,612 0,000 -0,16
is yasami - Saglk 6221,000 -3,164 0,002 -0,16
is yasami - Sanat, kiiltiir ve magazin 4074,000 -5,442 0,000 -0,29
Is yasami - Savas ve karisikliklar 18656,000 -3,330 0,001 -0,10
is yasami - Sug, hukuk ve yargilama 16602,000 -5,223 0,000 -0,15
is yasami - Yasam ve ilgi alanlari 1474,000 -2,973 0,003 -0,26
Kaza ve felaket - Saglik 65258,000 -5,153 0,000 -0,18
Kaza ve felaket - Sanat, kiltiir ve magazin 43741,000 -9,742 0,000 -0,34
Kaza ve felaket - Savas ve karisikliklar 195302,500 -6,769 0,000 -0,18
Kaza ve felaket - Siyaset 57119,500 -11,848 0,000 -0,39
Kaza ve felaket - Spor 150223,500 -3,286 0,001 -0,10
Kaza ve felaket - Sug, hukuk ve yargilama 176944,500 -11,884 0,000 -0,30
Kaza ve felaket - Yasam ve ilgi alanlari 15495,000 -3,550 0,000 -0,15
Saglik - Sanat, kiltir ve magazin 37750,500 -4,095 0,000 -0,17
Saglik - Siyaset 50410,500 5,355 0,000 0,20
Saglik - Sosyal konular 110556,000 -3,427 0,001 -0,10
Saglik - Sug, hukuk ve yargilama 149931,000 -3,933 0,000 -0,10
Sanat, kultiir ve magazin - Savas ve karisikliklar 115930,500 -4,458 0,000 -0,13
Sanat, kltir ve magazin - Sosyal konular 76882,500 -8,296 0,000 -0,25
Sanat, kultlir ve magazin - Spor 67098,500 -7,291 0,000 -0,24
Sanat, kltir ve magazin - Yasam ve ilgi alanlari 9124,000 -2,925 0,003 -0,15
Savas ve karisikliklar - Siyaset 154796,000 -6,230 0,000 -0,17
Savas ve karisikliklar - Sosyal konular 330186,500 -4,864 0,000 -0,12
Savas ve karisikliklar - Spor 285191,000 -3,518 0,000 -0,12
Savas ve karisikliklar - Sug, hukuk ve yargilama 457462,500 -5,073 0,000 -0,11
Siyaset - Sosyal konular 101552,500 -10,457 0,000 -0,30
Siyaset - Spor 88935,500 -9,223 0,000 -0,28
Siyaset - Yasam ve ilgi alanlar 12032,500 -3,692 0,000 -0,17
Sosyal konular - Sug, hukuk ve yargilama 307587,500 -10,536 0,000 -0,24
Spor - Sug, hukuk ve yargilama 268754,000 -8,741 0,000 -0,21




